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Resumen

Este trabajo de investigacion pretende construir un indice del uso del sistema

financiero en Colombia como alternativa al indicador de uso de Banca de Oportunidades.

La metodologia utilizada es el analisis de componentes principales. Los datos que se
usaron se recolectaron a través de revision documentada de las diferentes entidades
financieras formales como Banca de Oportunidades (BdO), el DANE y la Superintendencia
Financiera de Colombia, empleando asi nueve indicadores correlacionados entre si,

calculados para cada departamento trimestralmente.

Los resultados muestran que existen diferencias en la dindmica del uso de los
servicios financieros cuando se confronta el nuevo indice contra el indicador de BdO,

principalmente en el afio 2020.

Abstract

This research work aims to build an index of the use of financial services in Colombia

as an alternative to the indicator of use of Banca de Oportunidades.

The methodology used is principal component analysis. The data used was collected
through a documented review of the different formal financial entities such as Banca de
Oportunidades (BdO), DANE and the Financial Superintendence of Colombia, thus using

nine correlated indicators, calculated for each department on a quarterly basis.

The results show that there are differences in the dynamics of the use of financial

services when the new index is compared with the BdO indicator, mainly in 2020.



Introduccion

La inclusién financiera es entendida como el acceso que tienen las personas y las
empresas a productos financieros utiles y asequibles que satisfagan sus necesidades,
prestados de manera responsable y sostenible (Banco Mundial, 2018). Asi como la
ampliacion del uso de estos servicios a todos los segmentos de la sociedad y las actividades

de sensibilizacion y educacion financiera (OECD, 2013)

La inclusion financiera contribuye a la mejora de las condiciones de vida de los
ciudadanos por medio de la reduccion de costes de transaccion y el desarrollo de la actividad
econdmica, lo que va en pro de la mejora de los servicios sociales y soluciones privadas (Cull
et al, 2014). Ademas, la inclusion financiera facilita suavizar el consumo y acumular capital
en los hogares de bajos ingresos, diversificando los riesgos y las crisis de la economia,

fomentando la paz en los hogares y mejorando las condiciones de vida de estos.

Se debe tener presente que la inclusion financiera es abordada principalmente desde
dos dimensiones, el acceso (penetracion) y el uso (utilizacion) de los servicios financieros.
Para este ultimo se ha identificado que, en el caso de Colombia, el indicador de uso actual
presentado por la entidad financiera gubernamental Banca de Oportunidades presenta

carencias de informacion las cuales se expondran en el desarrollo del proyecto.

En esta investigacion se construye un nuevo indice para la medicion del uso de los
servicios financieros. Con esta nueva herramienta se pretende identificar mas eficazmente,

el nivel de uso real de dichos servicios.

Fuera de esta introduccion, el presente trabajo presenta seis secciones adicionales. En
la segunda seccion se realiza la revision bibliogréafica y el planteamiento del problema; en la
tercera se formulan, el objetivo general y los objetivos especificos del estudio; luego, en la
seccién cuatro se presenta el marco tedrico; en la quinta la metodologia; en la sexta los
resultados de esta investigacion y finalmente en la séptima seccion las principales

conclusiones y recomendaciones.



Revision bibliogréafica y planteamiento del problema

AUn no existen medidas estandar internacionales para las distintas dimensiones de la
inclusion financiera, acceso y uso (Martinez, 2012), pues a pesar de los esfuerzos del FMI 'y
del Banco Mundial por consolidar definiciones e indicadores, al final, cada pais implementa
su herramienta de medicidn, entre otras cosas, porque la inclusion financiera al medirse casi
siempre incluyendo tanto el acceso como el uso, debe de considerar factores de la oferta, que

a su vez estan sujetos a factores geograficos (Garcia, 2017).

Alrededor de la medicion de la inclusion financiera se han construido diferentes
propuestas de indices a nivel internacional y nacional, dentro de otros trabajos, se tienen
como referencia para la construccion del indice de uso, algunos aportes metodoldgicos y de
recoleccién de datos en diferentes paises, tales como los indicadores propuestos por Roa
(2013) para datos provenientes de la encuesta de acceso al financiamiento (FAS), o a nivel
nacional, los indicadores propuestos por el Banco de la Republica (Capera y Gonzales, 2011)

para datos brindados por Banca de Oportunidades.

Asimismo, en el trabajo de Garcia (2017) donde se plantea la construccion del indice
de Bancarizacion (IB), mediante informacion georreferenciada usa indicadores tales como
Numero de Sucursales (SUCKM2) y Cajeros Automaticos (CAJKM2) por 1000 kilémetros
cuadrados. La disponibilidad media de tales servicios es capturada a través del Numero de
Sucursales y Cajeros Automaticos cada 100.000 habitantes. Proporcién de Poblacion con
Cobertura de Servicios Bancarios (COB) Proporcién de Localidades del Departamento que

cuenta con Infraestructura Bancaria (COBLOC).

De la misma manera, Sarma y Pais (2011) para la construccion del indice Index of
Financial Inclusion (IFI) utilizaron como indicadores el nimero de A / C bancarios (por 1000
personas), el nimero de sucursales bancarias (por millon de personas), el numero de cajeros
automaticos (por millén de personas), el monto del crédito bancario y el monto del depoésito
bancario. Todos estos indicadores proporcionan informacion importante y atil sobre el

alcance del sistema financiero de una economia.



En cuanto a las estrategias metodoldgicas recogidas, en pro de reunir los diferentes
tipos de informacion brindada dentro de un solo indice, se encontraron diferentes
procedimientos. En trabajos como el del indice de bancarizacién propuesto para Argentina
(Garcia, 2017), a diferencia de los demas, emplea también la metodologia MULTIPASTI, y
se enfoca especialmente en la dimension del acceso. En este indice de bancarizacion para la
economia argentina se emplea informacion georreferenciada altamente correlacionada,
utilizando para su tratamiento el analisis de componentes principales (PCA), los resultados

muestran un nivel de bancarizacion heterogéneo dentro del &rea central de Argentina.

Asimismo, el proyecto de Martinez (2012) emplea la metodologia de PCA con los
siguientes indicadores descritos en la figura 1, donde los azules corresponden a indicadores
de acceso y los verdes a indicadores de uso; los cuales son utilizados en la construccion de

los indices de inclusion financiera tradicional y total de México.
Figura 1.

Indicadores utilizados para la construccién del indice de inclusion financiera

Figura 2: indice de Inclusién Financiera

Acceso y Uso

de Servicios
Financieros

Fuente. Martinez (2012).

A nivel internacional, se encontraron dos estudios esenciales con respecto a la
construccion de indice de inclusion financiera; el primero, construido por Cihak et al. (2016)
se referencia por ser de caracter descriptivo a través de la medicion de los vinculos tedricos
y empiricos que se tiene con respecto a la inclusion y estabilidad financiera, donde los
individuos miden la provision de crédito utilizando los indicadores si posee tarjeta de crédito

y préstamos solicitados en los Ultimos 12 meses.



El segundo estudio, en E.E.U.U “Inclusion financiera y desarrollo” publicado
por Sarmay Pais (2011) donde plantean un debate entre el desarrollo de un pais y la
conduccion a un sistema financiero inclusivo. Para esto desarrollan un indice de inclusion
financiera (IFI) multidimensional que captura informacion sobre aspectos de la inclusion
financiera, en las tres dimensiones bésicas: la penetracién bancaria (accesibilidad),
disponibilidad de servicios bancarios y uso del sistema bancario, asignando a cada dimension
un ponderador exdgeno por razones argumentadas por los autores. Uno de los resultados
arrojé que el nivel de desarrollo humano y el de inclusion financiera estan fuertemente

correlacionados positivamente.

A nivel nacional, en un reporte de estabilidad financiera del Banco de la Republica,
se realiza la construccién de un indice de bancarizacion para Colombia, el cual genera un
aporte significativo para el trabajo a desarrollar, pues los indicadores utilizados por Capera
y Gonzales (2011) y su metodologia son similares al enfoque que se quiere dar en la
construccién del indice de uso para Colombia, esto debido a que se trabajaron los mismos
indicadores de intensidad de uso y la metodologia de componentes principales. En general,
los indicadores utilizados por el Banco de la Republica buscan analizar la evolucion de la
bancarizacion a través de medidas tradicionales de cobertura (acceso) y otras asociadas al
uso de los servicios financieros por parte de la poblacion de cada departamento, también por
medio de la metodologia de ACP.

Sin embargo, las diferencias entre el indice de bancarizacion del Banco de la
Republica con respecto al indice de uso construido en este documento radican principalmente
en que el primero se enfoca en medir la inclusion financiera en su totalidad (acceso y uso),
mientras que el segundo indice permite presentar informacion diferenciada sobre la

dimension de uso del sistema financiero.

Por otro lado, en Colombia es Banca de Oportunidades quien se encarga de generar
trimestralmente el reporte de inclusion financiera, donde utiliza una metodologia diferente a
la propuesta por el Banco de la Republica. Las principales diferencias con el trabajo de
Capera y Gonzales (2011) radican en que BdO brinda informacion sobre cada dimension por

separado, al igual que se hace en este trabajo con la dimension de uso. No obstante, no se



emplean indices compuestos, sino indicadores correspondientes al acceso y uso de los

servicios financieros, calculados de la siguiente manera:

# total de adultos con una cuenta financiera

Indicador de acceso (BdO) =  total do adultos

# total de adultos con una cuenta activa
# total de adultos

Indicador de uso (BdO) =

Asi pues, si se tienen en cuenta los antecedentes metodoldgicos en materia de indices
de inclusion financiera, se podra notar a primera vista que a pesar de que estos no suelen
hacerse para cada dimension por separado, al incluir las dimensiones lo hacen siempre
empleando mas de un indicador. Por ejemplo, Martinez (2012) empleé cuatro indicadores
para abarcar el acceso y otros ocho para abarcar el uso; O en el caso de Colombia Capera 'y
Gonzéles (2011) que utilizaron para el acceso seis indicadores y para el uso otros tres. Esta
forma de presentar el acceso y el uso por parte de BdO tiene varias implicaciones, en especial

en materia del uso de los servicios financieros.

La primera es que el uso de los servicios financieros, por definicion, tiene en cuenta
la profundidad, permanencia, frecuencia de uso y combinaciones o portafolios de productos
a disposicion de las personas (Banca de oportunidades). Mientras que el indicador utilizado
actualmente por BdO se limita Unicamente a brindar informacién sobre el estado activo o
inactivo de las cuentas, lo que en un principio podria servir como aproximacion de la

frecuencia de uso.

Sin embargo, al asociar el estado activo de una cuenta con su frecuencia de uso, se
pueden presentar sesgos como el que posiblemente se presentd durante los fenémenos del
2020, donde hubo un incremento muy superior al habitual en el indicador como consecuencia
del acceso de millones de nuevos usuarios al sistema financiero a causa de la implementacion
de la banca movil en programas de transferencia social, solo en el primer semestre del 2020
el indicador se incrementd en 5.6 puntos porcentuales (pp), mientras que un afio atras este
incremento fue tan solo de 0.8 pp (BdO, 2020). Estos programas gubernamentales, como

Ingreso Solidario (PIS) o Familias en Accidn, consistieron en depdsitos mensuales y



bimestrales respectivamente (Banrep, 2020) que llevaron a tener un mayor nimero de cuentas

activas, pues se define como inactiva una cuenta, solo cuando

No se ha realizado con ella directa o indirectamente por medio de terceros, ningun
tipo de movimiento ya sea en un periodo de seis meses en el caso de cuentas
corrientes, o en plazos establecidos por las entidades en el caso de cuentas de ahorros
(Que suelen tener un plazo de un afo) (Superintendencia Financiera de Colombia,
2013).

Es decir, el solo hecho de que estas cuentas recibieran los pagos, ya las hacia
permanecer activas, a pesar de que las personas no las usaran, o no hicieran uso de los otros
servicios que les ofrecian dichas entidades financieras. Asi pues, el indicador de uso podria
estar reflejando incrementos que no corresponden a un mayor uso del sistema financiero por
parte de las personas. Por su parte, el Banco de la Republica no solo no utiliza el indicador
de uso de Banca de Oportunidades en el Informe Especial de Inclusion Financiera 2020, sino
que hace un llamado a realizar un seguimiento constante al uso de los productos financieros
de la poblacion bancarizada en dicho semestre, pues alin después de este acceso masivo,
sigue existiendo la posibilidad de que cancelen los productos adquiridos o dejen de usarlos
(Banrep, 2020).

Una segunda implicacion, es que al solo tener en cuenta el nimero de personas con
una cuenta activa, se ignoran las dinamicas y los tamafios de los saldos de dichas cuentas, o
de los montos de créditos desembolsados durante cada periodo, informacion que describe el
nivel de profundidad de uso que se les da a los servicios financieros. Y, por ultimo, como
tercera implicacion, esta el hecho de que solo los productos de depdsito se catalogan como
activos o inactivos, es decir, que los servicios de crédito pueden no estar inmersos dentro del
indicador de uso actual y se estaria perdiendo informacion acerca de la variedad del portafolio
de las personas, esta Gltima implicacion no puede descartarse al no existir una ficha

metodologica publicada del indicador actual de BdO.

Frente a las carencias mencionadas en la medicion actual del uso de los servicios
financieros en Colombia, la pregunta que se plantea en la presente investigacion es: ¢ES
posible con la informacion disponible construir un indice de uso que describa mejor la

profundidad y permanencia en el sistema financiero de la poblacion?
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Objetivos
Objetivo General

Construir un indice de uso del sistema financiero para la economia colombiana, que

se aproxime a medir la profundidad y permanencia en los servicios financieros.
Objetivos especificos

v Analizar la dindmica de los indicadores que recogen la informacion nacional y
departamental sobre el uso de productos de depdsito y crédito.

v Comparar el nivel de uso general entre los periodos antes y después de la pandemia
(afios 2018, 2019 y 2020).

v Realizar una comparacioén entre las dinamicas del indicador publicado por BdO y el
indice de uso construido.

11



Marco teérico

La inclusion financiera, a pesar de ser un tema de discusion internacional, es un
término que aun falta por definir de manera consensuada (Martinez, 2012). Para algunos
organismos internacionales, como el Banco Mundial, significa que “tanto personas fisicas
como empresas tengan acceso a productos financieros utiles y asequibles que satisfagan sus

necesidades, prestados de manera responsable y sostenible” (Banco Mundial, 2018).

Otras entidades como el Centro para la Inclusion Financiera de Accion Internacional

(IFAI) (como se cito en Martinez, 2012) definen la inclusion financiera como:

Un estado en el que todas las personas que, pueden utilizar, tienen acceso a una gama
completa de servicios financieros de calidad, siempre a precios asequibles, de una
manera conveniente, y con dignidad para los clientes. Los servicios financieros son
ofrecidos por una variedad de proveedores, la mayoria de ellos privados, y pueden
llegar a todos los que pueden utilizar, incluyendo discapacitados, pobres, rurales y

otros grupos excluidos. (p. 21)

Sin embargo, este término ha mostrado tener diferentes dimensiones que las

definiciones anteriores omiten, pues abarcan unicamente el acceso mas no el uso.

Es por esto que la Organizacion para la Cooperacion y el Desarrollo Econoémico
(OCDE, 2013), por medio de la Red Internacional de Educacion Financiera, definen de

manera mas completa la inclusion financiera, como:

El proceso de promocidn de un acceso asequible, oportuno y adecuado a una amplia
gama de servicios y productos financieros regulados, y la ampliacién de su uso hacia
todos los segmentos de la sociedad mediante la aplicacion de enfoques, incluyendo
actividades de sensibilizacion y educacion financiera, con el objetivo de promover

tanto el bienestar financiero como la inclusion econdémica y social. (p. 17)

Del mismo modo, entidades como la Alianza para la Inclusion Financiera (AFlI,
2011), en sus esfuerzos por medir este concepto, no solo han sefialado que la inclusion
financiera debe abarcarse desde distintas dimensiones, sino que han brindado una definicion

de cada una, las cuales son:

12



Acceso, como la capacidad para poder usar los servicios financieros formales; uso,
como la permanencia y profundidad del uso de servicios y productos financieros;
calidad, que dependeria de si estos servicios financieros satisfacen las necesidades de
los clientes; y bienestar, que hace referencia al impacto positivo que deben de tener

los servicios financieros en la vida de los consumidores. (p. 2)

El organismo que se encarga en Colombia de la promocion de la inclusion financiera
es Banca de Oportunidades, quienes, respondiendo a estas dimensiones, han definido el
acceso como la “capacidad para acceder a los productos y servicios financieros, considerando
posibles barreras”; y el uso como la dimension que considera “regularidad, frecuencia, plazo
de uso, entre otras. Evalua, igualmente, la profundidad y permanencia en la utilizacion de los
productos y servicios financieros, buscando determinar la frecuencia y duracion de la
utilizacion, asi como sobre las combinaciones o portafolios de productos a disposicion de las

personas’.

A lo largo del mundo la mayoria de las economias han demostrado el impacto que
tiene el acceso, uso y calidad de los servicios financieros formales, en aspectos como la
mejora de las condiciones de vida de los ciudadanos, la reduccion de costos de transaccion,
el desarrollo de la actividad econdmica, y la mejora en las prestaciones de otros servicios
sociales y de soluciones privadas (Cull et al., 2014). Esto debido a factores microecondémicos
tales como el acceso al ahorro formal por parte de los hogares, que gestiona los incrementos
del flujo de efectivo, suavizan el consumo y acumula capital; asi mismo, los seguros de los
hogares pobres mitigan y diversifican los riesgos y las crisis; y los servicios de pago
novedosos reducen los costos de transaccion. También a nivel macroeconomico se ha
demostrado que la diversificacion del capital y el riesgo como fruto del desarrollo financiero,
mejoran la productividad de las inversiones y, por ende, el crecimiento econdmico
(Hernandez, 2014).

En pocas palabras, la inclusion financiera debe abarcar a las familias, ya sea por la
necesidad de planificacion de largo plazo, como para el manejo de emergencias imprevistas
(Banco Mundial, 2018), ademéas de que se ha demostrado que el desarrollo del sistema

financiero contribuye directamente a la reduccion de la pobreza (Boukhatem, 2015).

13



Metodologia

Para la construccion del indice propuesto, se parte de los indicadores de intensidad
de uso propuestos por el Banco de la Republica en el trabajo de Caperay Gonzales (2011).
Estos, se adaptaron a los datos disponibles actualmente, adicionalmente se incluyeron dos
indicadores que bajo la misma dindmica proporcionan informacion sobre el uso de productos
de depdsito, en este caso sobre las cuentas de ahorro (CA). Por lo que finalmente, los

indicadores que se incluirdn en la construccion del indice de uso seran:

1. Saldo de cuentas de ahorro activas sobre namero de habitantes: O saldo de
cuentas de ahorro activas per capita, permite analizar la dindmica de la relacion entre
el saldo de las cuentas que han estado en uso en los Gltimos seis meses y el nimero

de habitantes.

Saldo de Cuentas de Ahorro Activas

Saldo de CA Activas sobre habitantes = ~ -
Numero de habitantes

2. Cuentas de ahorro activas sobre numero de habitantes: Al igual que el anterior,
este indicador permite analizar la dinamica de la relacion entre las cuentas de ahorro
activas y el nimero de habitantes, considerando si estos saldos se dan en muchas o
pocas cuentas. Sirve también como un simil del indicador actual y se interpreta como

el nimero de cuentas activas por habitante.

Numero de Cuentas de Ahorro Activas

CA Activas por habitante =
p Numero de habitantes

3. Proporcion de cuentas de ahorro activas: Permite analizar la dindmica de las
cuentas activas a la fecha de corte en relacion con el total de las cuentas activas e
inactivas, entre mas alta sea esta proporcion se indicara una mayor frecuencia de uso

de las cuentas de ahorro.

Nuamero de Cuentas de Ahorro Activas

Proporcion de Cuentas Activas = v
p Numero total de Cuentas de Ahorro

14



4. Marginal de créditos de consumo: Los indicadores de Marginal de créditos
permiten analizar la dinamica de los nuevos créditos desembolsados con respecto al
numero de habitantes, en este caso permite analizar esta dinamica para la cartera de

consumo.

Monto total de Créditos de Consumo
Numero de habitantes

Marginal de Créditos Consumo =

5. Marginal de créditos de vivienda: Permite analizar la dindmica anterior para la

cartera de vivienda.

Monto total de Créditos de Vivienda
Numero de habitantes

Marginal de Créditos Vivienda =

6. Marginal de créditos de microcrédito: Permite analizar esta misma dindmica para

la cartera de Microcréditos.

Monto total de Créditos de Microcrédito
Numero de habitantes

Marginal de Créditos Microcrédito =

7. Nuevos créditos de consumo: Este indicador permite complementar el anterior,
analizando si estos montos se dieron en muchos o pocos créditos nuevos. Este

indicaria el nimero de créditos nuevos por habitante en cartera de consumo.

Nuamero de Créditos de Consumo

Nuevos Créditos de Consumo = -
Numero de habitantes

8. Nuevos créditos de vivienda: Permite analizar la dindmica anterior en la cartera de

Vivienda.

15



Numero de Créditos de Vivienda

Nuevos Créditos de Vivienda = - -
Numero de habitantes

9. Nuevos créditos de microcrédito: Permite analizar esta misma dinamica de los

créditos para la cartera de microcréditos.

Numero de Créditos de Microcrédito

Nuevos Créditos de Microcrédito = ~ -
Numero de habitantes

Estos indicadores garantizan que se incorpore la variabilidad y profundidad tanto de
los productos de crédito como de cuentas de ahorro. Finalmente, se emplea la metodologia
de componentes principales que permite crear un indice compuesto de uso asignado a estos

indicadores.

¢ Qué es andlisis de componentes principales?

Anélisis de componentes principales es una metodologia que se utiliza para identificar
una estructura al interno de un set de variables (Salazar, 2020), la cual ayuda a encontrar
interrelaciones entre las variables realizando una reduccion de la dimensionalidad,
permitiendo asi encontrar distintos componentes que agrupan el total de variables mas

correlacionadas entre si en determinados factores.

Esta metodologia puede utilizarse con dos tipos de propositos, exploratorios o
confirmatorios, se utiliza con propoésitos exploratorios cuando no existe una guia tedrica clara
de cuales variables se deben utilizar. En el caso de este proyecto, se utilizara PCA con
proposito confirmatorio debido a que existe una literatura previa del uso de las variables a

trabajar.

Pasos para llevar a cabo un analisis de componentes principales (PCA). De la Garza
(1995)

1. Identificacion del problema: Se debe identificar el problema al cual se le quiere dar

solucion.
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2. Generar la matriz de correlaciones: La matriz de correlaciones se genera
inicialmente para identificar si existen correlaciones significativas entre las variables
incorporadas en el andlisis, en este caso con respecto a los nueve indicadores.

3. Realizar la prueba de esfericidad: Esta prueba permite determinar si los datos son
validos para un analisis de componentes principales. Las hipotesis asociadas a las
pruebas son Ho: las variables no estan inter correlacionadas y Ha: las variables estan
inter correlacionadas.

4. Seleccionar el modelo de factores: EI PCA busca reducir la dimensionalidad de las
variables, para esto busca aspectos comunes entre ellas donde la dispersion de los
datos indica posibles similitudes entre las variables. Este método solo toma en cuenta
la variacion comun pues esta representa la variacion que hace parecida a las variables.

5. Seleccionar el criterio de eleccion de factores: Los factores pueden presentar
relacién o no entre si, en este trabajo se utilizara el criterio ortogonal, es decir, los
factores son independientes.

6. Obtener la matriz de factores no rotada: Esta matriz brinda informacion acerca de
que tanto se identifica la variable con cada componente, estas medidas se Ilaman
cargas de factores, para luego determinar el nimero de factores en los que se agrupan
las variables de manera tentativa. Para la determinacion del namero de factores se
utiliza el criterio de Kaiser o raiz latente, el cual dice que para ser considerado un
factor en la solucion debera tener un eigenvalue! > 1, no obstante, en algunas
investigaciones se incluyen eigenvalue > 0.9.

7. Obtener la matriz de factores rotada: Esta matriz brinda la informacion para
generar los factores con las variables que lo componen. Para la rotacion de los factores
se determina con el criterio de varimax, tratando de explicar a un grupo de variables
con un solo factor, buscando la maxima simplificacion de la matriz. Es aqui donde se
realiza la agrupacion de las variables, esta se hace mediante la carga de los factores
de cada componente, como se observa en anexos en las tablas de la 8.0 hasta la tabla
8.11, las variables se asignan a los componentes con las cargas mas altas. VVéase el

resultado de la asignacion de variables en la tabla 1.

1 Variacién que cada uno de los factores logra explicar del conjunto de variables
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8. Obtener los puntajes de los factores encontrados: Estos puntajes se utilizaron para
ponderar cada uno de los factores en la construccion del indice.

9. Normalizacion de las puntuaciones: Tras la obtencion de estos puntajes se llevara
a cabo la normalizacion de los mismos para asi dar cumplimiento al supuesto de
normalidad multivariada (Schuschny & Soto, 2009). Esto ultimo facilitara la
interpretacion del indice, pues los factores que lo componen seran simétricos, dando
como resultado un indice que oscile entre 0 y 1 (Salazar, 2020). La normalizacion se

realizara aplicando la siguiente formula:

Xit — Xminbase

XmaxPase — xminbase

Re — escalamiento =

10. Ponderacion: Finalmente, se obtiene el indice de uso para cada departamento y
para el total nacional, ponderando las puntuaciones factoriales normalizadas de
acuerdo con el peso de cada componente, siendo este peso su autovalor sobre el

total de los autovalores de los componentes seleccionados (Salazar, 2020).

Datos recolectados

Los datos fueron recolectados a través de revision documentada por diferentes
instituciones financieras como Banca de Oportunidades y el DANE. Estos datos utilizados
para la construccion de los nueve indicadores que serviran como variables, son tomados
trimestralmente de las bases de datos de desembolsos de crédito y productos de deposito
trimestral publicadas por Banca de Oportunidades y categorizados por los 33 departamentos
de Colombia més el total nacional. Se exceptua la informacién sobre cartera comercial y

cuentas corrientes, pues esta no se publica por BdO.

Asi pues, los datos que serviran como insumo para los indicadores, que
posteriormente compondran el indice de uso, se dividen basicamente en informacion sobre
cuentas de ahorro, cartera de vivienda, cartera de consumo y cartera de microcréditos. En una
primera aproximacion a estos datos a nivel nacional, se puede ver un comportamiento

particular de los créditos en el afio 2020 (Gréficos 2, 3, 4) con bajas en el nimero de créditos
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solicitados por la poblacién y sus respectivos montos en el segundo trimestre, asi como una
recuperacion hacia el final de dicho afio. Este comportamiento no se ve reflejado en el
indicador de uso de BdO, posiblemente porque tampoco se vio en las cuentas de ahorro
(Gréfico 1), sin embargo, si puede verse que desde el 2018 hasta el 2020 se ha aumentado la
brecha entre el total de cuentas y las cuentas activas, lo que indicaria una menor proporcion
de las cuentas activas, contrario a lo que se esperaba para el 2020 por el incremento de cuentas

activas que implicarian los diferentes programas de transferencia social.
Gréfico 1.

Dinamica de las cuentas de ahorro y sus saldos entre el 2018 y el 2020

Cuentas de Ahorros
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Nota. Elaboracién propia.
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Graéfico 2.

Dindmica de la cartera de créditos vivienda 2018 - 2020

Créditos Vivienda
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Nota. Elaboracién propia.
Grafico 3.

Dinamica de la cartera de microcréditos 2018 - 2020

Microcréditos
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Nota. Elaboracién propia.
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Graéfico 4.

Dinamica de la cartera de créditos de consumo 2018 - 2020

Créditos Consumo
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Nota. Elaboracién propia.

Finalmente, para la construccion del indice se crearon doce bases de datos de corte
transversal, cada una con las nueve variables calculadas para cada departamento y para el
total nacional. Cada base de datos representa un trimestre desde el primer trimestre del 2018
hasta el Gltimo trimestre del 2020 para asi construir un indice que arroje informacion
trimestral del uso de los servicios financieros en cada departamento y a nivel nacional, con

la misma periodicidad con que lo hace actualmente el indicador de Banca de Oportunidades.

Discusion de los resultados

Segun se puede observar en las matrices de correlacion presentadas en el anexo (tablas
5.0 a 5.11), la variable que menos esté correlacionada con las demas es la de proporcion de

cuentas activas, pues ninguna de sus correlaciones es significativa, ni mayores a 0.2, es por
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esto que a priori puede esperarse que esta variable no esté en el mismo componente con

ninguna de las otras variables.

Por otro lado, la variable de cuentas activas sobre habitantes tiene cinco correlaciones
significativas muy altas en todos los periodos, la mayoria oscilando alrededor de 0.8,
estas correlaciones se presentan con las variables saldo de cuentas activas, nuevos
créditos de vivienda, nuevos créditos consumo, marginal de créditos vivienda y
marginal de créditos de consumo. Ademas, los cuatro indicadores de vivienda y
consumo (marginal y nuevos créditos) presentan correlaciones significativas muy
altas entre si de alrededor de 0.9. Por lo que se espera a priori, que estas variables

estén dentro del mismo componente.

Por altimo, podemos ver que las dos variables sobre microcréditos presentan una
correlacion significativa muy fuerte entre si y a su vez no presentan correlaciones
significativas con otras variables, por lo que es de esperarse que estas dos variables entren a

formar parte del mismo componente.

Como se puede observar en los anexos desde la tabla 6.0 hasta la tabla 6.11, en las
pruebas de esfericidad de todos los trimestres, se rechaza la hipotesis nula (las variables no
estan inter correlacionadas), es decir que las variables estan inter correlacionadas entre si, lo
que quiere decir que los datos son adecuados para realizar con ellos el analisis de

componentes principales.

Se procede a realizar la prueba de PCA en Stata y se determina que los componentes
con eigenvalue superiores a 0.9 seran considerados como validos. De este modo, todos los
trimestres arrojan que los componentes a seleccionar seran los tres primeros, destinando las

variables a los componentes de la siguiente manera:
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Tabla 1.

Asignacion de variables a los componentes principales

Asignasi6n de variables a los componentes
Componente 1 Componente 2 Componente 3

Var:ble Servicios ﬁnanc::::; :SD de personas Servicios financieros de uso PYMES Proporcién CA activas

1 CA activas sobre habitantes

2 Saldos CA activas sobre habitantes

3 Proporcidn CA activas

4 Nuevos créditos vivienda

5 Nuevos créditos consumo

6 Nuevos créditos microcréditos

7 Marginal de créditos vivienda

8 Marginal de créditos consumao

9 Marginal de créditas microcréditos

Nota. Elaboracién propia.

La asignacion de variables a cada factor se hace teniendo en cuenta las cargas
factoriales que se pueden observar en las tablas de cargas factoriales rotadas anexadas en este
documento (tablas 8.0 a la 8.11). Tras la revision de las variables que componen cada factor,
se pudieron apreciar caracteristicas cualitativas en comun, estas caracteristicas daran paso al

nombramiento de cada componente.

Para el primer factor, que compone las seis variables visibles en la Tabla 1, se asigna
el nombre de “servicios financieros de uso de personas naturales”, pues la informacion de
dichas variables (indicadores) recoge los productos mayormente utilizados por estos, como
las cuentas de ahorro o los créditos para consumo y para vivienda; El segundo componente
se denomina “servicios financieros de uso PYMES”, pues los productos descritos con las dos
variables que los componen, corresponden a los microcréditos, que son aquellos utilizados
por empresas emergentes; Por Gltimo, el tercer factor recibe el nombre de la Unica variable
que lo compone, que es “proporcion de cuentas de ahorro activas sobre el numero total de

cuentas de ahorro”.

Este Gltimo factor cumple con la condicion de Kaiser para tenerse en cuenta en el
analisis a pesar de que solo considera una variable, pues su eigenvalue es mayor a 1 en la
mayoria de periodos, ademas, esta variable arroja informacion importante sobre la relacion

entre las cuentas de ahorro activas e inactivas, es decir, qué tanto uso se les ha dado a las
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cuentas de ahorro en los ultimos 6 meses, lo que permite mejorar la informacion sobre la
frecuencia de uso de productos de depo6sito y aunque no suele tenerse en cuenta un factor con
una sola variable, esto puede verse en diferentes ejercicios de componentes principales como

el planteado por el profesor Salazar (2020).

Posterior a esto, la ponderacion con respecto al peso del autovalor, de las
puntuaciones factoriales normalizadas, da lugar al indice compuesto para cada departamento

y para el total nacional tal que:
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Indice de uso

Tabla 2.

Indice de uso afio 2018 por departamentos y trimestres.

Afo 2018 1" rimesire | 2 irimesire | 37 trirmestre | 47 Drimesbre

Departamento indice indice indice indice

AMATONAS 0. 1060558 0.1035520 01008525 D.0BLA5E5

ANTIOCUIA 0.4254856 042158356 04520032 QOL3E74712

ARAUCA 0.1384751 0.13EEE20 0.14E5055 DL1S14386

ARCHIFIELAGD DE SAN & 3:%3, PROVIDEMCIA Y SANTA CATALINA 032155356 03157486 0. 2057051 0.273243

ATLANTICD 02485176 02454255 02774216 D.248TETE

BOGOTA, D.C. 0.6E15841 0.6671526 0.6587523 D.64R158
BOUNVER 0. 1502555 O.LER4E1S 02201212 DL173526

(KT e

BOYAC 0.3111451 0.3455708 0.301043

CALDAS D 2E32664 0.2E23176 D0.3093B84 02632844

CAOUETA D1724226 01755068 0.21E4052 0197657

CASAMARE 0. 2881758 02718554 0.ZE20441 [L25515984

CALCA 0.1E13176 0.1E414735 0.2161425 DLIESEEZS

ESAR 01747912 01784855 0. 2030635 QLATDTFea7

cHOCO D.D438457 0.0425703 0.0535238 0.0341207

CORDOEA 0.122156 0.1233132 01423029 0.119252

CUMDINAMARCA 0.2155845 02202073 0.2413578 2072587

GUAINIA 0. 2158345 02182503 2355628 0.2557B4

GUAVIARE 0.16B5E5 0.1745878 0.2354125 0.2025536

HUILA 0.45328585 04636218 04555816 046847571

L& GUAIIRA DUOESE551 OUOE4ST72 0.10244458 O.OPOESST

WIAZDALEMA 0. 1480281 0.1484562 01618525

MAETA 0. 2868515 028678717 ZORESE0 O.ZBOEDES

NARIFND 02585697 0.2683B5 053240288 0.2057157

NORTE DE SANTANDER 0. 235867 02354372 0_ZTEARAT7 02277451

FUTUMEND 0 23TE306 024558448 0.2EE2742

QUINDID 0.3535787 0.3231205 04335725

RISARALDA 03868212 036285589 0.3E20045

SANTANDER DANESTTT 041024353 0417751

SUCRE 0.1231554 01251083 0.15314255

TOLIRAS 03811822 03655528 04075511 03428252

WALLE DEL CAUCA 0.3150868 03165511 0.3435801 DLS063205

VAUPES 00818613 0.DE2E17E 0.0ED0015 D0Sa0484

WICHADA 00237307 00203541 00251163 DL0Z462E3

COLOMEIA TOTAL 0.3403356 03384552 0351185 0.324348

Nota. Elaboracién propia con datos de Banca de Oportunidades, el DANE y

Superintendencia Financiera.
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Tabla 3.

indice de uso afio 2019 por departamentos y trimestres.

Anfo 2019 1" trimestre | 2" trimestre | 3" trimestre | 4" trimestre
Departamento indice indice indice indice
ANAZONAS 0.1607947 0.0811123 0.08510&e2 0.0853219
ANTIOQUIA 0.4135215 0.359459532 0.35903402 0.35303245
ARALCA 0.13566136 0.1250042 0.1418615 0.1432742
ARCHIPIELAGO DE SAN ANDRES, PROVIDENCIA ¥ SANTA CATALINA 0.37868384 0.29972593 0.2744707 0.25871889
ATLANTICO 0.2677364 0.2600363 0.2405354 0.2673922
BOGOTA, D.C. 0.5429842 0.6512345 0544407 0.6432357
BOLIVAR 0.278073 0.1693577 0.1710128 0.1742488
SOYACA 0.3806847 0.326385%6 0.3357859 0.3004745
CALDAS 0.309106 0.2775673 0.277825 0.2815359
CAQUETA 0.2022226 0.1553628 0.202847 0.2053533
CASAMARE 0.3370559 0.2433276 0.2576732 0.2411848
CAUCA 0.18385132 0.1911945 0.19519e4 0.1986551
CESAR 0.2137758 0.1771177 0.17259245 0.1593823
cHooO 0.055584 0.0413546 0.0387538 0.0385303
CORDOBA 0.1495382 0.1153034 0. 1067895 0.105754
CUNDINAMARCA 0.2213428 0.1952277 02080229 0.193579
GUAINTA 0.3613961 0.2432075 0.2259632 0.2343354
GUAVIARE 0.1617926 0.2143055 0.238355%4 0223801
HUILA 0.463021 04654425 04620803 0.4595855
LA GUAJRA 0.1241763 0.073555 0.0715485 0.0796725
MMAGDALENA 0.1695814 0.15353833 0.1453743 0.1433055
META 0.2893317 0.2652914 0.2674558 0.2305634
MARING 0.285431 0.2545338 0.3043535 0.30835:8
MORTE DE SANTAMDER 0.26246%4 0.224525 0.2281778 0.22561319
PUTUMAYD 0.3123335 0293111 0.2926725 0.2871026
QUINDIO 0.3953633 0.3825566 0.3805405 0397354
RISARALDA 0.3501748 0.343e427 0.3350654 0.3275655
SANTAMDER 0.3984197 0.36525389 0.3682135 0.359945
SUCRE 0.1614571 0.135793 0.1355321 0.1254746
TOLIMA 0.3337272 0.3475738 0331721 0.3252218
VALLE DEL CALCA 0.354724 0.325778 0.3243034 0.326373
VAUPES 0.0923147 0.0654318 0.0651787 0.0595756
VICHADA 0.03727%5 0.0255844 0.0296851 0.0245683
COLOMBIA TOTAL 0.3496313 0.3291657 0.3266233 0.325%038

Nota. Elaboracion propia con datos de Banca de Oportunidades, el DANE y
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Tabla 4.

indice de uso afio 2020 por departamentos y trimestres.

ARo 2020 1° trimestre 2" trimestre 3 trimestre 4" trimestre
Departamento indice indice indice indice
ANAZONAS 0.0B48767 0055954593 0.0909695 0.0539632
ANTIOOUIA 0.3842932 04204257 0.3754391 0.3842275
ARAUCA 0.1284495 0.152319%6 0.1536432 01541855
ARCHIPIELAGO DE 5&M #.FlDRéE. PROVIDEMCIA Y SANTA CATALINA 0.2873473 0.2118572 0.224523 0.2116584
ATLANTICO 0.2415847 0.2165979 0.2337924 02519521
BOGOTA, D.C. 06416997 061759355 0.6547934 06668391
BOLIVAR 0.181212 0.138034 0.1755345 018355686
BOYACA 0.3169878 03185554 0.3345817 032556583
CALDAS 0.2677434 0. 2552678 0.3309172 0.2536512
caau ETA 0.1907268 0.1715435 0.1912003 0.2085581
CASAMARE 0.2453542 0.2380455 0.2364225 0. 2386975
CAUCA 0.1865068 0.16659393 0.2012273 0.21355938
CESAR 0.1708736 01606372 0.1896267 02077271
CHOCO 0.0371548 00175879 0.0396982 0.0552618
CORDOBA 0.1059318 00730256 0.0743275 00595852
CUNDINAMARCA 0.1958102 01637064 0.1764113 01543886
GUAINIA 0.2179811 0.191026 0.2092011 0.2187264
GUAVIARE 0.2126017 02084603 0.2443768 0.2181934
HUILA 04620665 04562794 0.4744151 0.4639777
LA GUAJIRA 0.0769773 00526075 0.0630017 0.0705831
MAGDALEMA 0.15155 0.11545988 0.159706 01661172
META 0.2550404 0.2432285 0.2750211 0. 2883651
NARING 0.2B71528 02564659 0.2966852 03165834
MNORTE DE SANTAMDER 0.2128951 0.2015292 0.2511347 0.23226597
PUTUMAYD 0.2585455 0.2399673 0.23500862 0.2659%05
QUINDIO 04121867 0.3305538 0441243 04075135
RISARALDA 0.3586293 0.3188848 0.3740861 035196593
SANTAMDER 0.3579381 0.2197332 03476433 0.3729782
SUCRE 0.1407034 0.1143632 0.1551734 0.1726837
TOLIMA 0.3180578 02508005 0.3629681 03629351
VALLE DEL CAUCA 0322645 0.2798745 0.3526442 0.3215915
YAUPES 0.04539439 00420604 0.42762 00485847
VICHADA 0.0282487 00314473 0.022769% 0.0227451
COLOMBIA TOTAL 0.32195 03036545 0.3287843 0.3335851

Nota. Elaboracién propia con datos de Banca de Oportunidades, el DANE y

Superintendencia Financiera.

Se puede observar (tabla 2, 3 y 4) que en los tres primeros trimestres del 2020, se
presentan disminuciones a nivel nacional con respecto a estos mismos trimestres en los dos
afios inmediatamente anteriores, por ejemplo, el primer trimestre del 2020 presenta una
variacion del -7.9% con respecto al afio anterior, y una variacion del —5.4% con respecto al
2018; el segundo trimestre arroja una disminucion del -7.75% con respecto al 2019 y una

disminucién del -10.29% con respecto al 2018; por Gltimo, las variaciones del tercer trimestre
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con respecto a afios anteriores serian de —8.97% para el 2018 y se presentaria un incremento
de 0.66% frente al 2019. Finalmente, en el cuarto trimestre del 2020 se incrementa un 2.47%
el nivel de uso nacional con respecto al afio inmediatamente anterior, y un 2.97% con respecto
al 2018. Esta dinamica que principalmente se explica por las carteras de créditos consideradas
para el analisis, podria deberse a que el alto riesgo y la incertidumbre econémica vivida
durante la pandemia hizo disminuir el nimero de creditos concedidos por las entidades
financieras a personas naturales y a pequefias empresas; Sin embargo, a finales de este afio,
tras la reactivacion econdémica, el nivel de riesgo disminuyd, lo que facilité el uso de créditos
para consumo, vivienda y microempresas, incluso en un mayor nivel al que se tuvo en afos

anteriores.

Adicional a esto, puede verse que Bogota, D.C. y el departamento del Huila, han sido
el primer y el segundo distrito o departamento con el nivel de uso del sistema financiero mas
alto durante cada afio por promedio trimestral. El tercer lugar lo ocup6 Antioguia durante el
2018 y 2019, y paso a ser cuarto durante el 2020, afio en el que el tercer departamento con
mayor nivel de uso del sistema financiero fue Quindio. Los departamentos o distritos que han
mantenido su nivel de uso del sistema financiero por encima del total nacional durante estos
tres afios han sido Bogota, D.C., Huila, Antioquia, Quindio, Risaralda, Santander y Tolima.
A su vez, la lista de los departamentos con el menor nivel de uso del sistema financiero
durante los tres afios fue encabezada por Vichada, Choco, Vaupés, la Guajira y en quinta

posicion, Amazonas durante el 2018 y 2019, y Cérdoba durante el 2020.

Del mismo modo, pueden observarse cudles han sido los departamentos o distritos
maés afectados tras los fendmenos del 2020. Por ejemplo, para el primer trimestre del 2020
los departamentos del Amazonas, Vaupés, Guainia y la Guajira tuvieron caidas del 47.21%,
46.49%, 39.68% Yy 38.01% con respecto al mismo trimestre del afio anterior, y frente al
trimestre inmediatamente anterior Vaupés tuvo la mayor caida con un 17.09%; Para el
segundo trimestre, las mayores caidas en el nivel de uso fueron del 57.47% en el Chocg, del
38.54% para Vaupés, 36.67% para Cérdoba, 29.32% para San Andrés & Providencia, del
28.48% en la Guajira y una caida del 26.09% en el Amazonas, todas con respecto al mismo

trimestre del afio anterior, ademas, departamentos como Choco, la Guajira, Cérdoba y el
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Amazonas tuvieron también para este trimestre la mayor caida frente al primer trimestre del
afio, siendo del 52.66%, 31.66%, 31.06% y 29.37% respectivamente.

Para el tercer trimestre, Vaupés, Cérdoba y Vichada mantuvieron las caidas frente al
mismo trimestre del afio anterior, siendo de 35.38%, 30.4% y 23.3% respectivamente, sin
embargo, en este trimestre pudo apreciarse cierta recuperacion general, pues la mayoria de
los departamentos o distritos registraron incrementos en el uso del sistema financiero con
respecto al segundo trimestre del afio, llegando hasta un 125.71% de recuperacion en el caso
de Chocd. Finalmente, la tendencia a la recuperacion se mantuvo para el cuarto trimestre en
casi todos los departamentos o distritos, con los mayores incrementos siendo de 39.2% y
34.52 en Chocé y Cdérdoba frente al tercer trimestre del afo, incluso en el caso de Choco se
logré para el cuarto trimestre el mayor incremento del nivel de uso frente al mismo trimestre
del afio anterior, siendo este de 43.42%. Se podria pensar que las politicas de reactivacion
econdmica hacia el final del afio pudieron no solo haber contribuido a recuperar el nivel de

uso del sistema financiero, sino incluso a hacer que este se incrementara.
Gréfico 5.

Nivel de uso promedio 2018 por departamentos de Colombia

Nivel de uso promedio 2018

PROMEDIO
I 0,66417445
Mayor nivel de uso
[ Bogota 0,6641745
m Huila 0,469315
1] Antioquia 0,4216354
jjul Santander 0,3999655
0,0259673 o Quindio 0,397052
@ Menor nivel de uso
[ Vichada 0,0259673
m Chocd 0,0436151
1] Vaupés 0,0690819
Con tecnologla de Bi m La Guajira 0,0859927
Nicrascdt, Cpenstrestiag o Amazonas 0,0987645

Nota. Elaboracion propia.
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Graéfico 6.

Nivel de uso promedio 2019 por departamentos de Colombia

Nivel de uso promedio 2019

PROMEDIO

I 0,64561535

0,025403525

o
J

Con tecroloph die Bing
@ Microsaft, DpenStrestiiap

Graéfico 7.

Mayor nivel de uso

m Bogota 0,6456154
m Huila 0,4625573
g} Antioquia 0,3972989
m Quindio 0,3893061
ju] Santander 0,3732169
@ Menor nivel de uso

o] Vichada 0,0294039
m Chocd 0,0435557
m Vaupés 0,0716252
m La Guajira 0,0872377
m Amazonas 0,1033338

Nota. Elaboracion propia.

Nivel de uso promedio 2019 por departamentos de Colombia

Nivel de uso promedio 2020

PROMEDIO
I 0,645317025
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Mayor nivel de uso

m Bogota 0,645317
] Huila 0,4656345
] Quindio 0,4105008
] Antioquia 0,3910964
] Risaralda 0,3508925
®@ Menor nivel de uso

m Vichada 0,0263029
] Chocd 0,0374257
] Vaupés 0,0458005
m La Guajira 0,0670426
[} Amazonas 0,0824397

Nota. Elaboracién propia.



Graéfico 8.

Comparacion entre el indice de uso construido vs el indicador de uso BdO

Comparacién entre la dindmica del indice construido y el
Indicador BdO

rd .,
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Nota. El grafico muestra la comparacion entre la dindmica del indice construido de color

azul vs el indicador de uso de BdO de color naranja. Elaboracién propia con fuente en BdO.

A partir de la gréafica 8 puede observarse que las diferencias presentadas en la
dinamica del uso de los servicios financieros radican principalmente en el afio 2020, donde
pudo tener una fuerte incidencia en el indicador de Banca de Oportunidades un supuesto
incremento del niumero de cuentas activas a raiz de los programas de transferencia social y
los fendomenos de dicho afio.

Sin embargo, tras un analisis de tendencia central a lo largo del tiempo, de los
indicadores estudiados, pudo notarse que contrario a lo esperado, el indicador de cuentas de
ahorro activas sobre habitantes no tuvo un incremento constante durante el afio, teniendo
incluso leves caidas hacia el segundo y el tercer trimestre, de hecho, el indicador de
proporcion de cuentas de ahorro activas decrecid levemente después del primer trimestre con
respecto al 2018. Sin embargo, al analizar el indicador de saldos de cuentas de ahorro activas
sobre habitantes, si se aprecia una tendencia creciente y un incremento considerable frente al

afio anterior. Esto puede deberse a que los depdsitos de los programas sociales se realizaron
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en cuentas de ahorro activas que ya existian, o a que las nuevas cuentas de ahorro de banca
movil no estan siendo publicadas dentro de la variable Cuentas de ahorro activas, ni su
informacién se esta reportando departamentalmente, por lo que su incremento pudo no
haberse tenido en cuenta dentro de la informacion disponible.

De manera simultanea, se presentaron fuertes caidas en el nimero de créditos nuevos
de las carteras de vivienda, consumo y microcréditos, asi como del total de sus montos hacia
el segundo trimestre del 2020, a partir de este momento estos productos de crédito tienden a
una recuperacion parcial, o total para el trimestre final del 2020 en algunos casos. Este
comportamiento de los indicadores estudiados en 2020 termina por arrojar un nivel general
de uso del sistema financiero bajo, de hecho, inferior a los afios inmediatamente anteriores.
Este andlisis descriptivo puede apreciarse en los anexos, desde la tabla 9.0 hasta la tabla 9.8.
Para los demas periodos, por su parte, parece existir una tendencia similar entre ambas

herramientas de medicién durante los afios estudiados.
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Conclusiones

De acuerdo con los resultados que se obtuvieron se puede llegar a las siguientes
conclusiones: 1) entre estas dos herramientas de medicion solo se debe hacer una
comparacion entre las dinamicas, pues el indicador de uso de Banca de Oportunidades arroja
resultados absolutos mucho mayores a los arrojados por el indice de uso compuesto para los
afios estudiados (tabla 2, 3 y 4), una de las razones por lo que esto puede suceder es que en
el indice se toma como denominador de los indicadores que lo componen, la poblacién total
por departamento, mientras que en el indicador de BdO solo se consideran los habitantes
adultos; también debido a que a diferencia del indicador de BdO, en el indice utilizado los

numeradores no corresponden a un numero dado de habitantes.

Del mismo modo, 2) puede observarse que el incluir informacion sobre la dindmica
de los productos de crédito influyd en el resultado del nivel general de uso del sistema
financiero durante el 2020, causando asi diferencias frente al comportamiento del indicador
de uso de Banca de Oportunidades. Este contraste también se dio como consecuencia de que
la dindmica de los indicadores de cuentas de ahorro fue diferente a la esperada. De haberse
dado la bancarizacion digital por los programas de transferencia social, este incremento de
cuentas activas no se encontré en el dato de cuentas de ahorro activas por departamento

publicado por Banca de Oportunidades.

Asimismo, 3) puede concluirse que, con base en el indice compuesto de uso, el efecto
que tuvo el 2020 (tabla 4) y todos los fendmenos relacionados con este afio sobre el nivel
general de uso de los productos y servicios financieros fue negativo, pues durante este
periodo, factores como una mayor incertidumbre economica; la desconfianza del
consumidor; o el alto riesgo que implicaria para las entidades financieras conceder créditos
para vivienda, consumo o para el financiamiento de microempresas, repercutieron en una
caida en el nimero de créditos nuevos, asi como en el monto total de los créditos para algunos

trimestres de dicho periodo.

Finalmente, se ha conseguido dar cumplimiento a los objetivos planteados para este
trabajo de investigacion, por lo que se espera que, con el indice construido sobre el uso del

sistema financiero, se les brinde a los colombianos una herramienta de medicién uniforme
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para todos los afios que arroje datos de manera trimestral en cada departamento, a su vez que,
a nivel nacional, permitiendo realizar las respectivas comparativas. Este indice aln puede ser
mejorado logrando capturar e incluir informacion sobre otros productos de dep6sito a nivel
departamental, tales como, cuentas de ahorro electrénicas, depdsitos electronicos, CATS,
entre otros, asi como informacion sobre la cartera comercial. Se espera poder realizar estas y

otras mejoras en el desarrollo de futuros trabajos.
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Anexos

Abreviaciones variables | Nombres de las variables

CAActivass~s Cuentas de ahorro activas sobre habitantes
SaldoCAAct~e Saldo cuentas de ahorro activas sobre habitantes
Proporcion~s Proporcion de cuentas de ahorro activas
Nuevoscréd~a Nuevos créditos de vivienda

Nuevoscréd~o Nuevos créditos de consumo

Nuevoscréd~s Nuevos créditos microcréditos

Marginalde~a Marginal de créditos de vivienda

Marginalde~o Marginal de créditos de consumo

Marginalde~t Marginal de créditos microcréditos

Matriz de correlaciones
Tabla5.0

Matriz de correlaciones primer trimestre 2018.

CAActi~s SaldoC~e Propor~s Nuevos~a Nuevos~0 Nuevos~s Margin~a

CAActivass~s 1.0000

SaldoCAACt~e 8.7267  1.0000
0.0e00

Proporcidn~s 2.1841 -8.0019 1.0008

©.5579 ©.9914

Nuevoscréd~a 8.8348 8.6269 8.8395 1.0000
0.0000 ©.0001 ©.8246

Nuevoscréd~o 9.8265 9.8198 -0.0715 8.8589 1.0000
©.0000 ©.0000 ©.6877 0.0000

Margin~o Margin~t

Nuevoscréd~s 9.1514 -©.2098 8.0325 0.0672 -0.1808 1.0000
©.3928 ©.2338 ©.8553 8.7056 9.3062
. Marginalde~o 1.6000
Marginalde~a 9.8443 @.7805 -0.0133 9.9602 9.9394 -9.0550 1.0000
©.0000 ©.0000 @.9406 0.0000 0.0000 9.7572
Margina]dm-u 8.8986 9.8379 -0.0305 0.8927 9.9512 -@.8510 0.9622 Mar‘ginalde~t 9.0296 1.0000
©.0000 ©.0000 @.8640 0.0000 0.0000 0.7746 0.0000 0.8680

Marginalde~t 9.2478 -0.1842 -98.0104 8.1088 -0.1344 8.9566 -0.0032
©.1576 ©.5577 ©.9533 0.5706 ©.4487 ©0.0000 ©.9855

Nota. Elaboracion propia con Stata

Tabla 5.1

Matriz de correlaciones segundo trimestre 2018.
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CAActivass~s
SaldoCAAct~e
Proporcidn~s
Nuevoscréd~a
Nuevoscréd~o
Nuevoscréd~s
Marginalde~a
Marginalde~o

Marginalde~t

Tabla 5.2

CAActi~s SaldoC~e Propores Nuevos~a Nuevos~o Nuevos~s Margin~a

1.0000

9.2671
9.1268

1.0000

8.8086

8.9613

8.6498
0.0000

0.8230
0.0000

-8.1948

9.2696

0.8477
0.0000

-8.08891

8.6163

8.0021
8.99%84

-0.1858
©.5517

8.8272
9.8786

-0.0323
8.8561

-8.8952
8.5924

-08.9196
8.9124

7301

0000
(8814  1.0000
. 0808
.0826 -0.1823 1.
.9882 @.3820
.9450  ©.9524 -8
.0000 ©0.0000 @
.B892 0.9625 -0
.0800 ©.8000 @
L8614 -9.1243 -]

9.4838 -]

.5661

Matriz de correlaciones tercer trimestre 2018.

CAActivass~s
SaldoCAAct~e
Proporcidnas
Nuevoscréd~a
Nuevescréd~o
Nuevescrédas
Marginalde~a
Marginalde~o

Marginalde~t

Tabla 5.3

Matriz de correlaciones cuarto trimestre 2018.

.1820  1.0000

.87e8 8.9677

.6989  ©.0000

.9503 -@.0187
. 0088 9.9164

CAActi~s SaldoC~e Propor~s Nuevos~a Nuevos~o Nuevos~s Margin~a

1.0000

@

7273

0756
8.6789

8.7974

0.8102

0.1219
.4922

.B388

.8998

8.2359
8.1792

-9.0146
8.9348

9.5472
0.0008

90,8287

-0.2087

8.2361

8.7476

8.8447

-8.1066
8.5484

8.0467
8.7933

-0.1340
8.4500

0.8322
8.8565

98.8135
0.9395

-8.1187
0.5331

-8.8389
8.8270

©

.8014

®

8625
.7257

®

®

.9365

®

.839%0

.1828
.5659

o0

.2218
.2075

.9@35

.9538

.1525
.3892

-8.8619
0.7279

-8.8906
0.6105

8.9434
]

39

9.9453
0.0000

©.0046
0.9792

Margin~o Margin~t

Marginalde~o 1.0000
Marginalde~t 8.0306 1.0000
8.8635

Nota. Elaboracion propia con Stata

Margin~o Margin~t

Marginalde~o 1.0000
Marginalde~t 0.0138 1.0000
0.9382

Nota. Elaboracién propia con Stata



CAActi~s SaldoC~e Propor~s Nuevos~a Nuevos~o Nuevos~s Margin~a

CAActivass~s 1.
SaldoCAAct~e ]
-]
Proporcidn~s -0.
-]
Nuevoscréd~a
-]
Nuevoscréd~o
(-]
Nuevoscréd~s (-]
(]
Marginalde~a a.
-]
Marginalde~o (-]
]
Marginalde~t (]
-]

Tabla5.4

o

e

0000
.7423 1
.6008
0252 -0
.8877 @
8087
6000 ©
7164
.6000 ©
.2323 -0,
.1862
8441 @
.6008
.8766 @
.0000 ©
.1182 -0
.5855 @

o

®

o

®

.00080

.9412
.8168

5779

.0083

9057

0000

le41
5580

7780

0000

.8990
.0000

+2025
.2588

[

.0000

21121
.5279

.1931
.2739

.0213

9048

.1092

5385

.1794
.3099

.0363
.8386

[

.0000

®

7369
.0000

o

o

.0686
6998

o

o

.9487
0000

o

o]

.8257
.0000

o

o

.0323
.8559

o

1.6000

-8.1730
.3279

©

©

.8808
.0000

©

®

.9424
.0000

®

-8.2383
1747

©

n

o

o

oo

.0000

8275

8772

.0120
.9463

.9498
.6000

Matriz de correlaciones primer trimestre 2019.

éAA:tivass~s
SaldoCAAct~e
Proporcidn~s
Nuevoscréd~a
Nuevoscréd~o
Nuevoscréd~s
Marginalde~a
Marginalde~o

Marginalde~t

Tabla5.5

CAActi~s SaldoC~e Propor~s Nuevos~a Nuevos~o Nuevos~s Margin~a

1.0000

0.7333

©.0000

-0.0512
8.7738

0.7764
©.0000

0.6927
©.0000

0.0755
0.6711

0.8014
©.0000

0.8819
©.0000

0.2453
0.1620

1.0000

-9.0612

0.7309

0.5481
©.0008

0.9042
©0.0000

-0.2147
0.2227

0.7382
0.0000

0.8728
©.0000

-0.1251
0.4808

-0.

o

]

°®

.0000

1343

.4490

.2125
.2275

.3390
.0498

.1329
.4537

.2235
.2038

.1080
.5431

1.0000

0.6876
0.0000

-0.1579 -0.3262 1

0.3724

0.9514
0.0000

0.8195
0.0000

1.0000

-0.0548 -0.2330 0.

0.7583

0.8597

©.8398 -0
0.0000 0.
0.9215 -0
0.0000 ©.
0.1847 0.

0000

.2369

1773

.2077

2386

8820
o000

1.0000

0.9177

©.0000

-0.1380
©0.4364

Matriz de correlaciones segundo trimestre 2019.
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Margin~o Margin~t

1.0000 i
Marginalde~o 1.0000
0.9419
@.0000 :
Marginalde~t -9.1877 1.0000
-8.0870 8.5444
0.6246
Nota. Elaboracién propia con Stata
Margin~o Margin~t
Marginalde~o 1.0000
Marginalde~t -0.0584 1.0000
0.7428

Nota. El

aboracion propia con Stata



CAActi~s SaldoC~e Propor~s Nuevos~a Nuevos~o Nuevos~s Margin~a

CAActivassw~s
SaldoCAAct~e
Proporcién~s
Nuevoscréd~a
Nuevoscréd~o
Nuevoscréd~s
Marginalde~a
Marginalde~o

Marginalde~t

Tabla 5.6
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7297
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-6.0351
.8438
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7819
0000

®©

®

.7158
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©

©
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®

®
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.1237

.4856

.2161
.2196

.0836
.6384

.1316
.4581

.2096
.2343

.0052
.9768
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.0000

®

7717
.0000

©

©

0157
.9299

)

o

.9421
.0000

®

)

.8505
.0000

)

]

.7835

[

.0000

s

.2058
2429

)

)

8972
.0000

®

®

.9315
.0000

)

s

.1511
+3937

)

o

.0000

-0.8782
.6600

®

-0.8671
.7063

®©

®©

9488
.0000

]

Matriz de correlaciones tercer trimestre 2019.

Margin~o Margin~t
1.0000 Marginalde~o 1.0000
©.9452 .
0.0000 Marginalde~t 0.0264 1.0000
0.8821
-0.0260
0.8841

CAACtins SaldoC~e Propor~s Nuevos~a Nuevos~o Nuevos~s Margin~a

CAActivass~s 1.0000
SaldoCAAct~e 8.7339
0.0000
Proporcién~s -98.8825
0.6427
Nuevoscréd~a 0.7543
0.0000
Nuevoscréd~c 9.6814
©.0000
Nuevoscréd~s 0.1835
0.2988
Marginalde~a 8.795@
0.0000
Marginalde~c 0.9063
0.0000
Marginalde~t 0.2546
8.1462

Tabla 5.7

-8.8780
8.6609

5781
10003

8.9876

-8.1966

0.2652

8.7741

9.8617

-8.1896
8.5373

1694
3381

.2299
.1989

8090
9597

.1613
.3622

2397
L1721

.8511
L7739

1.e000

8.7353

0.0000

0.0042
0.9811

9.9482
0.0000

0.8451
0.0000

98.0078
8.9649

-8.2076
0.2388

8.8752
2.0000

09,8925
9.0000

-8.1661
9.3478

0000

.8885

.6188

10032
.9857

.9425 -
.0000

Matriz de correlaciones cuarto trimestre 2019.
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1.0000

0.9284

0.0000

8.8636
8.7210

Nota. Elaboracién propia con Stata

Margin~o Margin~t

Marginalde~o 1.0000
Marginalde~t 0.9725 1.0000
9.6835

Nota. Elaboracién propia con Stata



CAActi~s SaldoC~e Propor~s Nuevos~a Nuevos~o Nuevos~s Margin~a

CAActivass~s
SaldoCAAct~e
Proporcidn~s
Nuevoscréd~a
Nuevoscréd~o
Nuevoscréd~s
Marginalde~a
Marginalde~o

Marginalde~t

Tabla5.8

1.0000

.6724

0.1926
0.2751

0.8015

.5569

.9217

°®

-0.1823
0.3020

.7438

©

.8786
0.0000

.1096
.5374

oo

-0.0899
0.6132

-0.1864
0.2913

0.0745
0.6753

-0.0941
0.5966

-0.1860
0.2924

0.0263
0.8828

1.0000

0.7087

©0.0000

0.0203
0.9093

0.9497
©0.0000

0.8186
0.0000

0.0176
0.9213

.1989
.2594

.8478 -
.8000

.9103 -
.0000

.1685
.3408

1.0000

0.0522  1.0000

0.7693

Margin~o Margin~t

0.0275  ©.9147

©.8773 ©0.0000

0.9473 -0.0380
0.0000 ©.8312

Matriz de correlaciones primer trimestre 2020.

CAActi~s Saldol~c Propor~s Nucvos~a Nuevos~0 Nucves~s Margin~a

CAlctivasa~s

SaldoCAAct~e

Propercidn~s

Nusvescréd-a

Nuevaseréd~o

Nuevoscréd-s

Harginalde~a

Marginaldeso

Marginalde~t

1. 0000

8.7337
0. BO0d

-0. 0057

8.9745

©.7882
0, D00

B.6726
0. DOOD

8.2079
0.2380

©.8042
0, DOD

0.8874
©. 0000

8.2671
0.1268

-8.8417
@.5147

B.6452

@.92a2

[

=0, DRE
8.2549

0. 7550

@.8848

. 0000

-8.1253
@. 4501

-8.8718

0.6868

-0. 1850

0. 2949

@.2180
9.9195

-0.8942

0.5963

-0.1905

0. 2805

-0. 8449

o 8009

@.7578
[

8. 8450
8.8003

0.9677

B.8572

. 0000

@.8443
@.8037

1.0000

-@8.1917

8.2774

B.8714
0. 0000

0.9025
0. 0000

-8.1575

03738

-0.8593
2.7390

-0.0187
.9166

@.9378
[

42

1.0000

a.9303
0. 0000

-8.8421

@.8131

Marginalde~o 1.0000
Marginalde~t 9.0317 1.0000
©.8589

Nota. Elaboracion propia con Stata

Margin~o Margin~t

Marginalde~o 1., 00

Marginalde~t 2.8415  1.0080
?.8156

Nota. Elaboracion propia con Stata



Tabla 5.9

Matriz de correlaciones segundo trimestre 2020.

Chacti~s SaldoC~e Propor~s Nuevos~a NUsvos-o Musvos~s Margines

Chactivass~s

SaldeCAdct~—e

Proporeidneg

Nugvoscréd-a

Nugwoscrédeag

Nuevoscréd~s

Harginalde~a

Harginalde~o

Harginalde~t

Tabla 5.10

o2

1.

7055

@187

. 9164

. 2277
. 1952

&

0106
9525

-]

05795

8.59330

-0.8249
a.8887

-8.1629
B.3574

0.0612
0.7309

-0.8512
0.7738

-0.1658
9. 3486

-0.0244
2.8911

1. 2008

06612

©8.0955

©.5912

©.9288
0. 0000

0.7508
€. 0000

9.0139
@.9376

1782
-3132

=

0.8505
[N ]

0.9363
0, 0000

o, XHE2

Matriz de correlaciones tercer trimestre 2020.

1.0000

-0.0062  1.0000 Margin~o Margin~t
8.9718

0.0115  ©.9705 |"arginalde~c 1. 0000

0.9487  0.0000

©.9328 -0.0658 |Marginalde~t -0.0095  1.0000
29.0000 0.7117 9.9573

Nota. Elaboracion propia con Stata

Chacti~s SaldoC~e Propor~s Nugvos~a Huevos~0 Nuewos~s Margin-a

Casctivass~s

SaldoCAdct~e

Proporcidn-~s

Nuevoscréd-a

Nusvascréd-o

Nuevoscréd-s

Marginalde~a

Marginalde~o

Marginalde~t

1.0000

B.6985
[P ]

B.0443 -
a.8837

B.7343
0. DDDY

B.6497
[l ]

B.2380 -
8.1753

@.8151
0. D00

0. 89086
[P ]

B.2966 -
0. 0EBG

0.0244
9.8912

0.4994
B.0026

@.9378
0. DEOY

9.1622
9.3594

B.7719
0. 000D

B.8478
0. DROY

0. E68
9.6256

-B.0655
8.7128

-8.1488
8. 4009

8.8235
8. 89580

-0. 0688
9.6989

=8.1337
B.4509

8.9125
9.9440

?.6898
9. 0001

@.197a
@.2641

@.9112
00000

@.747a
9. 0000

@.2e12
@.2540

1.0008

-B.1848

8.5578

@.B374
0. 0000

8.8568
0. 00D

-B.0803

8.6519

43

2.0626
2.7249

8.1138
8.5248

2. 8910
0. 0000

1.0000 Margin-g Margin-~t
Harginalde~a 1. g

0.8903

0.0000

e.0620 |Marginalde~t 9.2007 1. 0000

0.7239 0. 2504



Nota. Elaboracién propia con Stata

Tabla5.11

Matriz de correlaciones cuarto trimestre 2020.

CAActi~s SaldoC~e Propor~s Nuevos~a Nuevos~o Nuevos~s Margin-ua

CAActivass~s 1.0000

SaldoCAAct~e 0.7092 1.e000

Proporcién~s 9.0072 -0.8270 1.0000

8.9680 ©.8796

Nuevoscréd~a 8.7882 ©@.5681 -90.0687 1.0000
09.0000 ©.9085 ©.6994

Nuevoscréd~o 8.6576 ©.9382 -0.16080 8.6645 1.00008
0.0000 ©.0000 0.3662 ©.0000

Nuevoscrédns @.1584 -@.1885 -0.0087 ©.1172 -8.1418 1.0000

8.3711 ©.2856 ©.9967 ©.5890 ©.4237 Margin~o Margin~t
Marginalde~a 8.8220 0.7760 -0.8712 ©.9429 ©.8382 0.0017  1.0600
9,0000 ©.0000 ©.6388 ©.0000 ©.0000 ©,9923 Marginalde~o 1.00008
Marginalde~o 8.8785 ©.8758 -0.1752 8.7956 ©.8886 8.8112 8.9117
0.0600 ©.0000 ©.3217 ©.0000 0.0000 0.9499  ©0.6000
. Marginalde~t 8.1273 1.ee800
Marginalde~t 0.2583 -0.0850 -0.0147 ©.1422 -8.0895 ©.9083 ©.8412
8.1483 0.6327 8.9343 8.4226 8.6146 0.0080 8.8172 8.4731

Tabla 12. Matriz de correlaciones cuarto trimestre 2020. Elaboracién propia con Stata
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Test de esfericidad
Esta prueba es para comprobar que los datos sean validos para el modelo de PCA
Ho. Las variables no estan inter correlacionadas
Ha. Las variables estan inter correlacionadas
Se observa que para todos los trimestres se rechaza Ho.
Tabla 6.0

Test de esfericidad primer trimestre afio 2018.

|Determinant of the correlation matrix
Det = 0.000

|Bartlett test of sphericity

Chi-square = 449.917
|Degrees of freedom = 36
|p-value = ©.000

|He: variables are not intercorrelated

Kaiser-Meyer-Olkin Measure of Sampling Adequacy
|KMO = 0.700

Nota. Elaboracién propia con Stata
Tabla 6.1

Test de esfericidad segundo trimestre afio 2018.

Determinant of the correlation matrix
Det = 0.000

Bartlett test of sphericity

Chi-square = 451.237
Degrees of freedom = 36
p-value = 0.000

He: variables are not intercorrelated

Kaiser-Meyer-0Olkin Measure of Sampling Adequacy
KMO = 8.719

Nota. Elaboracién propia con Stata
Tabla 6.2

Test de esfericidad tercer trimestre afio 2018.

Determinant of the correlation matrix
Det = 0.000

Bartlett test of sphericity

Chi-square = 425.425
Degrees of freedom = 36
p-value = 0.000

He: variables are not intercorrelated

Kaiser-Meyer-0Olkin Measure of Sampling Adequacy
KMO = 0.693

Nota. Elaboracién propia con Stata
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Tabla 6.3

Test de esfericidad cuarto trimestre afio 2018.

Determinant of the correlation matrix
Det = 0.000

Bartlett test of sphericity

Chi-square = 457.837
Degrees of freedom = 36
p-value = 9.000

He: variables are not intercorrelated

Kaiser-Meyer-0lkin Measure of Sampling Adequacy
KMO = 0.702

Nota. Elaboracién propia con Stata
Tabla 6.4

Test de esfericidad primer trimestre afio 2019.

Determinant of the correlation matrix
Det = 0.000

Bartlett test of sphericity

Chi-square
Degrees of freedom 36
p-value 0.000
He: variables are not intercorrelated

417.118

Kaiser-Meyer-0lkin Measure of Sampling Adequacy
KMO = 0.695

Nota. Elaboracién propia con Stata

Tabla 6.5

Test de esfericidad segundo trimestre afio 2019.

Determinant of the correlation matrix
Det = 0.000

Bartlett test of sphericity

Chi-square = 437.454
Degrees of freedom = 36
p-value = ©0.000

He: variables are not intercorrelated

Kaiser-Meyer-0lkin Measure of Sampling Adequacy
KMO = 0.697

Nota. Elaboracion propia con Stata
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Tabla 6.6

Test de esfericidad tercer trimestre afio 2019.

Determinant of the correlation matrix
Det = ©.000

Bartlett test of sphericity

Chi-square = 433,387
Degrees of freedom = 36
p-value = 0.0600

He: variables are not intercorrelated

Kaiser-Meyer-0lkin Measure of Sampling Adeguacy
KMo = 8.7065

Nota. Elaboracién propia con Stata
Tabla 6.7
Test de esfericidad cuarto trimestre afio 2019.

Determinant of the correlation matrix
Det = ©0.000

Bartlett test of sphericity

Chi-square = 422.100
Degrees of freedom = 36
p-value = ©6.000

He: variables are not intercorrelated

Kaiser-Meyer-0lkin Measure of Sampling Adequacy
KMO = 0.689

Nota. Elaboracion propia con Stata
Tabla 6.8

Test de esfericidad primer trimestre afio 2020.

Determinant of the correlation matrix
Det = 2. 008

Bartlett test of sphericity

Chi-square = 449.726
Degrees of freedom = 36
p-value = [ ]

H@: variables are not intercerrelated

Kaiser-Meyer-0lkin Measure of Sampling Adequacy
KMO - @.7e3

Nota. Elaboracién propia con Stata
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Tabla 6.9

Test de esfericidad segundo trimestre afio 2020.

Tabla 6.10

Determinant of the correlation matrix
Det = 0.000

Bartlett test of sphericity

Chi-square = 421.989
Degrees of freedom = 36
p-value = 0.000

H@: variables are not intercorrelated

KMO = 0.665

Test de esfericidad tercer trimestre afio 2020.

Tabla 6.11

Determinant of the correlation matrix
Det = 0.000

Bartlett test of sphericity

Chi-square = 359.574
Degrees of freedom = 36
p-value = 0.000

H@: wariables are not intercorrelated

KMO = B.682

Test de esfericidad cuarto trimestre afio 2020.

Determinant of the correlation matrix
Det = 9. 000

Bartlett test of sphericity

Chi-square = 374, 344
Degrees of freedom = 36
p-walue = 0.000

Hé: wvariables are not intercorrelated

Kaiser-Meyer-Olkin Measure of Sampling Adequacy

Nota. Elaboracion propia con Stata

Kaiser-Meyer-0lkin Measure of Sampling Adequacy

Nota. Elaboracién propia con Stata

Kaiser-Meyer-Olkin Measure of Sampling Adequacy

KMO = @.683
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Andlisis PCA
Tabla7.0

Analisis PCA primer trimestre afio 2018

Principal components (eigenvectors)

Principal components/correlation Number of obs = 34
Number of comp. = 3
Trace = 9 . A
Rotation: (unrotated = principal) Rho = 0.9273 Variable Compl Comp2 Comp3 | Unexplained
Component Eigenvalue Difference Proportion  Cumulative CAActivassws 0.3975 0.1652 0.0969 -102
SaldoCAAct~e 0.3707 -8.1199 -0.0017 .2464
Compl 5.26688 3.20571 8.5852 8.5852 Proporcién~s 0.0016 e.0407 0.9887 .001769
Comp2 2.06116 1.84342 6.2298 6.8142 Nuevoscréd~a 9.4016 9.0849 0.0325 .1346
Comp3 1.01775 -646227 0.1131 0.9273 Nuevoscrédeo 0.4189 -0.1032 -0.0704 .04871
Comp4 .37152 .22857 0.0413 ©.9686 ,
Comp5 .14295 8650085 0.9159 0.9845 Nuevoscréd~s -0.0245 0.6852 -0.8282 82831
Compé 8779415 8432542 0.0087 0.9931 Marginalde~a 0.4264 -0.0055 -0.0182 .04178
Comp7 +8346873 10135274 @.0039 e.997¢ Marginalde~o 0.4304  0.0042 -0.0358 .8229
Comp8 .8211599 .0152063 0.0024 ©.9993 s
Comp3 00595354 ) o.0007 1 Marginalde~t 0.0075 0.6850 -0.0688 .02767

Nota. Elaboracién propia con Stata
Tabla 7.1

Anélisis PCA segundo trimestre afio 2018

Principal components/correlation Number of obs = 34 Principal components (eigenvectors)
Number of comp. = 3
Trace = 9
R ion: d = incipal Rh = 0.9325 s .
otation: (unrotata principal) ° Variable Compl Comp2 Comp3 | Unexplained
Component Eigenvalue Difference Proportion  Cumulative CAActivass~s 9.3951 ©.1857 0.1114 .08629
connl 1 5. 32038 3.27249 0.5912 0.5012 SaldoCAAct~e 0.3743 -0.0908 0.0475 .2355
omp! . . . . sz
Comp2 2. 0479 1.92341 0.2275 0.8187 Pr-cpcr-cn?nws -0.0147 0.06269 0.9858 .001859
Comp3 1.02448 675016 9.1138 9.9325 Nuevoscréd~a 0.4004 0.8553 0.08272 .1399
Comp4 349467 .222204 0.0388 8.9714 Nuevoscréd~o 0.4195 -0.0861 -0.0739 .04295
Comp5 127264 8558695 ©.0141 0.9855 Nuevoscréd~s -9.0377 0.6852 -0.0173 .03054
E:x:g ‘:;;;:‘;; -::;:;‘:g :- :ﬁ: :-;;;; Marginalde~a 0.4272 -0.0150  -0.0009 .82878
Comps 0175585 80775083 0.0020 6.9989 Mar‘g:!.nalde»uu 0.4283 6.08116 -0.0637 .01971
Compd 09980848 . 0.0011 1.0800 Marginalde~t 0.0033  ©.6960 -0.0553 .02168
e - ~
Analisis PCA tercer trimestre afio 2018
Principal components (eigenvectors)
Principal components/correlation Number of obs = 34
Number of comp. = 3
Trace = 9 . .
Rotation: (unrotated = principal) Rho = 0.9173 Variable Compl Comp2 Comp3 Unexplained
CAActivass~s 0.4001 0.1661 ©0.0960 .1e73
Component Eigenvalue Difference Proportion  Cumulative SaldoCAAcCt~e 8.3718 -0.1106 -0.0083 .2611
Compt 5.16233 3.10774 9.5736 0.5736 Pr'oporc:l.c:vms -0.0137 0.0280 0.9774 .004938
Comp2 2.08546 1.81561 0.2283 8.8019 Nuevoscréd~a 0.3895 0.1064 0.08912 .1851
Comp3 1.83898 .58975 @8,1154 9.9173 Nuevoscréd~o 0.4215 -9.1108 -9.1036 .04636
Comp4 449234 -297406 0.0499 9.9672 Nuevoscréd~s -0.0394 0.6831 -0.0137 .03304
Emz ;::i? gg;gg; g-z:g: :’:::; Marginalde~a 0.4259 0.0164 ©.0506 060855
omp K o N ! s _ .
Comp7 -@354895 00746565 9.0039 0.9959 Mar‘g:}.naldew 0.4350 0.0002 ©0.0823 .01621
Comp8 0280238 819275 0.0031 .99 Marginalde~t ©.0004  0.6847  -0.0832 .02946
Compg 8874889 . 8.0010 1.e000

Nota. Elaboracién propia con Stata
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Tabla 7.3

Analisis PCA cuarto trimestre afio 2018

Principal components/correlation Number of obs = 34
:::::r of comp. f 3 Principal components (eigenvectors)

Rotation: (unrotated = principal) Rho = 8.9159

Variable Compl Comp2 Comp3 | Unexplained
Component Eigenvalue Difference Proportion  Cumulative

CAActivass~s 0.3899 @.1910 0.1195 .1235
Compl 5.17835 3.12004 @.5754 9.5754 SaldoCAAct~e 0.3878 -0.0846 0.1012 .1961
Comp2 2.8583 1.05186 ©.2287 9.80641 Proporcidn~s -8.08658 0.0149 0.9838 002966
§°"‘Pj 1'3;“; i::g: :';::: :-::;g Nuevoscrédna 0.3858  ©.1062  ©.8085 .2061
CZ::S 190745 “lesent o 0212 o 9894 Nuevoscréd~o 0.4134 -0.1148 -0.8586 .0843
Compé 9357138 00247943 8.0040 0.9933 Nuev?scred~s -9.0144 0.6850 -0.0468 .03084
Comp? 9332344 0131784 8.0037 0.9978 Marginalde~a 0.4259  ©.0204  ©0.6292 .05889
Comp8 8200856 .0132221 8.0022 0.9992 Marginalde~o 9.4349 ©.0057 -0.0313 .01937
Compg 00683389 . @.0008 1.0000 Marginalde~t -9.08523 0.6797 -0.0072 .03492

Nota. Elaboracion propia con Stata

Tabla7.4

Analisis PCA primer trimestre afio 2019.

o . Principal components (eigenvectors)
Principal components/correlation Number of obs 34
Number of comp. 3
Trace 9
Rotation: (unrotated = principal) Rho 8.9011 Variable Compl Comp2 Comp3 | Unexplained
Component Eigenvalue Difference Proportion  Cumulative CAActivass~s .3773 0.2822 -6.6264 -1e58
SaldoCAAct~e 0.3839 9.0183 0.1629 .2169
Compl 5.13941 3.18612 8.5718 8.5718 Proporcién~s -6.8930 9.2540 0.9343 .006488
ED"ID; 2;?:3:3 1;:2:;: z-ﬁii g-;:zg Nuevoscréd~a 0.3815 0.0781 -90.0208 .2392
omp: . . . . B
Compa 56817 “372408 0.0622 0.9633 Nuevoscr‘e’d~o 0.4112 -0.0723 0.0408 .119
Comps 187763 124327 0.0209 0.9842 Nuevoscrédn~s -8.1278 0.6472 -8.0486 .06203
Compé 8634356 .8133207 ©.0070 09,9912 Marginalde~a 0.4214 0.0279 0.0488 .08346
EDMP; ~:i:;;;: -g:;;:;: g-:zi g-:::: Marginalde~o 0.4342 9.0569 -0.0497 .02215
omp: B . . . s _ _
Comps 08993959 : .0011 1 Marginalde~t 0.0673 9.6490 0.3009 .93537
Analisis PCA segundo trimestre afio 20109.
Principal components/correlation Number of obs = 34 .. .
Number of comp. = 3 Principal components (eigenvectors)
Trace = 9
Rotation: (unrotated = principal) Rha = 8.9156
Variable Compl Comp2 Comp3 | Unexplained
Component Eigenvalue Difference Proportion  Cumulative CAActivass~s 9.3863 0.2060 9.1104 1277
Compl 5.17492 3.10496 2.57% 0.5750 SaldoCAAct~e ©.3842 -0.6875  ©.1174 .2067
Comp2 2.06996 1.87446 0.2300 0.8050 Proporcidn~s -0.0783 0.8665 0.9801 .002797
Comp3 995495 .545269 0.1186 0.9156 Nuevoscréd~a 0.3897 0.0682 0.0125 .2045
Comp4 +450225 - 248708 0.0500 ©.9656 Nuevoscréd~o 0.4154 -0.1126 -8.0404 .07928
gg::: a:‘;}f:;; a::i:ii 2'2222 :'Zzg‘; Nuevoscréd~s | -0.8382  8.6797 -8.0303 .83527
Comp? 029597 00779842 0.0033 8.9964 Marg:}.nalde~a 0.4262 -8.08003 0.0345 .085872
Comps 8218066 9110839 0.0024 0.9988 Marginalde~o ©.4354 0.0167 -0.0350 .0173
Compg .8107227 . 09.0012 1.0000 Marginalde~t -9.0025 ©.6826 -0.0906 .02734

Nota. Elaboracion propia con Stata
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Tabla 7.6

Analisis PCA tercer trimestre afio 2019.

Principal components/correlation Number of obs = 34 Principal components (eigenvectors)
Number of comp. =
Trace = 9
Rotation: (unrotated = principal) Rho = 09.9093
Variable Compl Comp2 Comp3 | Unexplained
Component Eigenvalue Difference Proportion  Cumulative CAActivass~s 9.3856 0.2024 9.1408 .1334
compl 5.12501 3.05475 6.5695 5695 SaldoCAAct~e 0.3878 -0.0995 8.1270 .1928
omp. . . . . it _ -
Comp2 207068 1.08342 0.2301 6.7996 Pr‘oparcu?m.s 9.8958 0.0266 8.9796 .004175
Comp3 "e87241 ces112 6. 1057 0.9003 Nuevoscréd~a ©.3896  0.0457  0.8043 .2202
Comp4 482129 .258875 0.8536 9.9628 Nuevoscréd~o 0.4102 -0.1226 -0.0426 .1e47
Comp5 .223254 .172051 0.0248 0.9876 Nuevescréd~s -0.0322 ©.6793 0.0265 .03836
Compé +0512024 +0192486 0.0057 0.9933 Marginalde~a 0.4260 -0.0213 0.0362 .06745
EWP; :23222 a:;;::z :-:i; :-:::; Marginalde~o 0.4354  ©.0609 -0.0196 ,02023
omp: o N . . i ~ - -
Comps "e113845 . 0.8013 1 Marginalde~t 0.0074 0.6824 0.0166 .@3531
Nota. Elaboracion propia con Stata
Principal components/cerrelation Number of obs = 34 L. )
Number of comp. = 3 Principal components (eigenvectors)
Trace = 9
Rotation: (unrotated = principal) Rho = ©.9024
Variable Compl Comp2 Comp3 | Unexplained
Component Eigenvalue Difference Proportion Cumulative .
CAActivass~s 0.3843 0.2100 0.0997 .1534
Compl 5.84387 2.96723 9.5604 0.5604 SaldoCAAct~e 0.3909 -0.8944 0.6961 .2016
Comp2 2.87664 1.07553 0.2307 0.7912 Proporcién~s -0.0636 9.9762 9.9819 .002358
Comp3 1.e6111 -470288 8.1112 8.9024 Nuevoscréd~a 0.3873 0.0613 0.0231 .235
g""'P‘S‘ g:g:gi i:i;gg :-:i:g :-:g;‘; Nuevoscréd~o 0.4136  -0.1239  -0.8456 .1031
omp! N . . . .
Compé 9520666 .0238578 9.0058 9.9931 Nuevx.)scr'edn.s -0.0298 0.6788 -0.0478 .03635
Comp? 9282088 00736302 8.0031 8.9962 Marginalde~a 0.4250 0.0059 0.0381 .e8727
Comp8 0208458 .00788547 0.0023 0.9986 Marginalde~o 09.4390 0.0303 -0.05082 .92358
Comp3 .e130403 . 0.0014 1.0000 Marginalde~t -0.0104 0.6785 -0.06885 .83567
Nota. Elaboracion propia con Stata
Anélisis PCA primer trimestre afio 2020
Frincipal componentsfeorrelation Musber of chy = ]
Musber of comp. = 3
Trace . i
Pri L T iger t
Botatlon: [unrotated = principal) Rho = o517y rincipal compements (elgemvectars)
- ¥
Componant Eigerealue M fference Proportion Comalative variable Compl Comp Compd Unexplained
Conpl 516261 3. 0@6E1 B.5736 85736 EA.-'-C'I:E-:'?i'sn-i [ 1] 0. 2079 0,130 =132
Cosapd T.07602 1.0588 0.2307 0.BDA3 ShldeCakt-e 0041 -B.0251 00600 - 2659
Cosp3 1722 JBOTAS1 0,110 0.3173 Proporcifines | -0.0550  -0.0008  0.9806 GRERRE
Coapd 414771 L IEE — 0.5054 Muevoscrédes | 93970 0.0657  0.0563 1741
Conps ey LiESTEE & 0345 g Nuevoscrédeo 00083 -0.1257  -0.0787 1003
Conps Jre— P Far— sy Muevoscrédes | -0.0333  B.6789 00064 0403
Comg? _OIBDDEL  .DOTEL4TA 00031 r— Marginalde-a 0.4253  -0.0000 00366 D648
Cospd LOPaYa1a LB17EE 00823 B HMarginalde- 0, 4337 D025 -0 050 L2366
Compd L BES1ETL . 00T 1. 0000 Marginsldest -4, 30 a.6794  -0.05%0% BLELF ]

Nota. Elaboracién propia con Stata
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Tabla 7.9

Analisis PCA segundo trimestre afio 2020

Principsl cosponents/correlstion Musher of obs - 34
Musber of comp. = 3
Trace s g |Principal components (edgenvectors)
Batatlon: (uncotated = principal) Eha - [B k]
varfable Compl Compd Compd | Unexplained
Component Eigervalue  Difference Proportlon Cusulstive
CAsctivass~d . 3FTE . 2333 . 1043 -1601
Compl S.0a37 . . 358 0.5581 SaldoCiscton | ©0,4030  -0.1008 00560 158
Ex ::::::: ’:::: ::::: ::::: Proporcines | -0.0418  ©.0473  0.5715 L0113
Conpd 510123 L TEANG 80567 09605 Rsevozcréd-a o, Er 0.0853 0.mE12 « 240G
Comps LFIIT1T LA7AG 00260 0.9B65 Nusevoscrédeo o, A10E -0 1904 -0 . 542 =103
Conpt e e A P Nsevoscrédes | -0.0O57  0.6796  -D.8125 03805
Conp? _OBTRESL A5 IEE o037 a.FhET Harginalde-a [ ESE:] 00824 B.@512 -DEDE1
Cospd LO1R3TAT L DEATIT O, 0030 8. 9ET Harginalde-o 0.4378 00003 -B.EBGS BFISE
Coapd 0113454 . 0003 1 . epe H-Ir‘giﬂl:lﬂt'-'! -0 0188 [ ~B.1124 05186

Nota. Elaboracion propia con Stata
Tabla 7.10

Andlisis PCA tercer trimestre afio 2020

Principal cosponentsfeorrelation husber of obi - 34
fmber of comp, = 3
Tracs - " Frincipal cosponents (elgenvectors)
Ratation! (unroteted = principal) Rha - @.8893
wariable Compl Comp2 Compd | Unexplained
Component Eigenwalue  Difference Proportion Cesglative
Caactivasses LT ] 9.132% 0. 1361 L1535
Compl 4.94372 2. BE 0,581 @.5491 Saldolilctee 8. IR0 -8 2155 &, 0T38 <1545
Comp2 Rl 1.azrar . 2371 @, Proparcidn.s -0, 411 0559 a0 B4R
Compd 1-mLahk «ATAEEN BT . a0 Nugvescridea 03753 0.6 -0,0035 i
Compd -8 «ERTELE 060 25500 Nusvoscrdden 0.4014  -0.1959  -0.0627 1209
E""’s' ::;i: ;;’"" :':::i :'“‘"? Nugvascrbd=s 0.0521 06674 -D.004 87376
Comp? . 534 ’ e olw'l: “‘m, Harginalde-a @.4323  -0.0363 &, T3
ComoB v OLBDOAS 80029 ».9982 leglﬂu{de-n- 0.4363 B.9128 RLUN ) @565
Comps e . 00018 1. o000 Harginalde~t @075 b.6610 B OTT4Y

Nota. Elaboracion propia con Stata
Tabla7.11

Andlisis PCA cuarto trimestre afio 2020

Principal components/correlation Number of obs = 34
Number of comp. = 3 Principal components (eigenvectors)

Trace = 9

Rotation: (unrotated = principal) Rho = 8.8986
Variable Compl Comp2 Comp3 | Unexplained

Component Eigenvalue Difference Proportion  Cumulative
CAActivass~s 8.3939 ©.1423 8.1306 .1595
Compl 5.08404 3.0116 9.5600 0.5600 SaldoCAAct~e 0.3926 -0.1632 0.0617 .165
Comp2 2.02881 1.e11e1 8.2254 0.7855 Proporcidn~s -0.0511 0.0108 0.9817 .985679
Comp3 1.e178 -58598 8.1131 ©.8986 Nuevoscréd~a ©.3868 ©.0945 0.0445 .2259
come? e foaiged et e Nuevoscréd~o | ©.4045 -0.1486  -0.0764 .1246
‘omp! . . B . i _

Compé 0825282 a69244 0.0092 8.9922 NueV?SC;zd s ©.0047 ©.6808 9.0231 .05896
Comp? .0355958 0126783 0.0040 0.9962 Marginalde~a ©.4287  -0.0069  0.0431 -07186
Comp8 8229174 0112332 0.0025 0.9987 Ma rg:}.naldew 9.4352 ©.0096 -0.0668 .04044
Comps 0116842 . 0.0013 1.0000 Marginalde~t 0.0409  ©.677@  -0.0266 .06099

Nota. Elaboracion propia con Stata
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Cargas factoriales rotadas
Tabla 8.0

Cargas factoriales rotadas primer trimestre afio 2018.

Principal components/correlation Number of obs = 34
Number of comp. = |
Trace = 9
Rotation: orthogonal varimax (Kaiser off) Rho = 0.9273
Component Variance Difference Proportion Cumulative
Compl 5.26638 3.2074 9.5852 0.5852
Comp2 2.05898 1.03857 0.2288 0.8139
Comp3 1.02042 . 0.1134 0.9273
Rotated components
: 5 Component rotation matrix
Variable Compl Comp2 Comp3 | Unexplained
CAActivass~s 08.3991 08.1554 8.1061 .102
SaldoCAAct~e 0.3693 -0.1241 -0.0068 .2464
Proporcién~s | -0.0010 -0.0091  ©.9895 .001769 Compl Comp2 Comp3
Nuevoscréd~a 0.4025 0.0784 0.8378 .1346
Nuevoscréd~o 0.4179 -0.1045 -0.0745 .04871
Nuevoscréd~s | -0.0163  0.6860  0.0062 .02831 Compl 6.9999  -0.0120 6.8e25
Marginalde~a 0.4264 -0.0097 -0.0174 .04178 Comp2 0.0119 B.9987 0.0503
Marginalde~o ©0.4306 ©0.0008 -0.0345 .0229
Marginalde~t | ©.0159  ©.6875 -0.0342 .02767 Comp3 -0.8031 -0.0503 0.9987

Nota. Elaboracion propia con Stata

Tabla 8.1

Cargas factoriales rotadas segundo trimestre afio 2018.

Principal components/correlation Number of obs = 34
Number of comp. = 3
Trace = 9
Rotation: orthogonal varimax (Kaiser off) Rho = 9.9325
Component variance Difference Proportion  Cumulative
Compl 5.31789 3.26958 0.5909 9.5909
Comp2 2.04831 1.02176 0.2276 ©.8185
Comp3 1.82656 . 0.1141 0.9325
Rotated components
Component rotation matrix
Variable Compl Comp2 Comp3 | Unexplained
ChActivass~s ©.4007  0.1725  ©.1125 08629
SaldoCAAct~e ©.3726 -9.1018  ©.8391 .2355 Compl Comp2 Comp3
Proporcidn~s -0.8014 -9.0078  ©8.9862 001859
Nuevoscréd~a ©.4019  0.8452  ©.8237 .1399
Nuevoseréd~o 9.4164 -0.0930 -98.0826 .84295
Nuevoscréd~s | -0.8219  ©.6861  8.6074 .@3054 Comp1l ©.9996 ©.6229 0.6137
Marginalde~a ©.4266 -8.0248  -8.8972 02878 Comp2 9.0233 9.9991 8.8353
Marginalde~o ©.4276  ©0.0040  -0.0691 .01971
Marginalde~t ©.9187  9.6913 -8.8318 .02168 Comp3 6.0128 -8.8356 9.9993

Nota. Elaboracién propia con Stata
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Tabla 8.2

Cargas factoriales rotadas tercer trimestre afio 2018.

Principal components/correlation Number of obs = 3
Number of comp. = 3
Trace = s
Rotation: orthogonal varimax (Kaiser off)  Rho = 0.9173
Component Variance Difference Propertion  Cusulative
Compl 5.15901 3.10367 6.5732 0.5732
Comp2 2.85534 1.81377 8.2284 0.8816
Comp3 1.e4157 . .1157 @.9173
Rotated components
Component rotation matrix
Variable Compl Comp2 Comp3 | Unexplained
CAActivassas 8.4868 8.1583 8.8974 .1073
SaldoCAAct~e | ©.3683 -0.1208 -0.0181 L2611 Compl Comp2 Comp3
Proporcibnes -9.8886 8.9778 884338
Nuevoscréd~a 9.3935 8.0992 +1851
Nuevoscréd~o | 9.4168 -e.1148 84636 Compl 0.9995 -09.0288 -9.0138
Nuevoscréds -8,0195 8.6839 8.0156 +83384
Marginalde-a | @.4268  0.0020  @.0454 06855 Comp2 ©.0294 9.9987 0.0421
Marginalde~o 8.4337 -8.8893 -8.8882 .81621 COmpS 9.0125 -9.0425 9.9990
Marginalde~t 9.0194 0.6874 -9.0542 .02946

Nota. Elaboracién propia con Stata

Tabla 8.3

Cargas factoriales rotadas cuarto trimestre afio 2018.

Principal components/correlation Number of obs = 34
Number of comp. = 3
Trace = s
Rotation: orthogonal varimax (Ksiser off)  Rho - 0.5
Conponent variance  Difference Proportion  Cumulative
Compl 5.15284 3.e8788 8.5725 8.5725 component POtatlon matr‘lx
Comp2 2.06496 1.03966 0.2294 0.5020
Comp3 1.0253 . 0.1139 0.9159
Rotated components
Comp1l Comp2 Comp3
variable Compl. Comp2 Comp3 | Unexplained
CAActivass~s 8.4859 8.1689 8.8975 +1235
SaldoCAAct~a 0.3889  -0.1057  0.4734 +1961 Com pl 9.9966 -9.0484 -0.0663
Proporcidnes -8.0897 -9.0064 8.9861 ~202966
Nuevoscréd~a 8.3983 8.8872 -8.8148 + 2061
Nievescrit | o.da2s -.1332 -e.9884 “oses Comp2 6.8499 ©.9985 0.08216
Nuevoscréd~s 8.0168 8.6859 -8.08389 83884
Marginalde~a ©.4274 -0.0010  ©.0013 85889 COrl'I p3 9 . 6652 - 9 . 9248 9 . 9976
Marginalde~o 8.4317 -8.8145 -8.8599 .81937
Marginalde~t | -.0186  0.6814  ©.0109 03492

Nota. Elaboracién propia con Stata

Tabla 8.4

Cargas factoriales rotadas primer trimestre afio 2019.

Principal components/correlation Number of obs = 34
Number of comp. = 3
Trace = 9
Rotation: orthogonal varimax (Kaiser off) Rho = 0.9011
Component variance Difference proportion  Cumulative
Compl 5.85183 3.04606 9.5613 8.5613
Comp2 2.00577 953705 8.2229 0.7842
Comp3 1.05207 . 0.1169 0.9011
Component rotation matrix
Rotated components
Variable Compl  Comp2  Comp3 | Unexplained
CAActivass~s |  0.4144  0.2254  0.8132 .1058 Compl Comp2 Comp3
SaldoCAfct~e | ©.3906 -0.8789  0.1245 L2168
Proporcidn~s -8.8084 -8.8033 0.9726 806488
Nuevoscréd~a 0.3873  0.0299 -0.0358 L2392 Compl 0.9864 -0.1340 -0.0956
Nuevoscréd~o 9.3966 -8.1352 -2.9193 .119
Nuevoscréd-s | -0.0285  ©.6466  ©.1367 06203 Comp2 .1550 ©.9519 0.2644
Marginalde~a 0.4227 -0.8434  0.0139 88346
Marginalde~o | ©.4343  ©0.0096  -6.6741 .62215 Comp3 8.8556 8.2756 8.9597
Marginalde~t 8.8175 8.7098 -8.1187 .83537

Nota. Elaboracién propia con Stata

54



Tabla 8.5

Cargas factoriales rotadas segundo trimestre afio 2019.

Principal components/carrelation Number of obs = E7)
Number of comp. = 3
Trace . 9
Rotation: orthogonal varimax (Kaiser off)  Rho = 0.9156
Component Variance Difference Propartion  Cumulative
Compl 5.14718 3.88895 8.5719 8.5719
Comp2 2.86623 1.83926 8.2296 8.8015
Comp3 1.82697 . e.1141 8.9156
Rotated components Component rotation matrix
Varizble Compl Comp2 Comp3 | Unexplained
CAActivassws | ©.4603  ©.1862  ©.0945 1277 Compl Comp2 Comp3
SaldoCAAct~e 8.3888 -8.1868 0.8802 .2867
Proporcidnms -8.0011  -9.8056 9.9855 882797
Nuevoscréd~a | ©.3916  0.8562 -9.0131 L2085 Compl 9.9965 -0.0278 -0.0785
Nuevoscréd~o @.4071 -0.1207 -0.0810 .a7928
Nugvoscrédns | -0.0176  ©.6808  0.0226 .03527 Comp2 0.08336 9.9968 0.0731
Marginalde~a 0.4274 -0.0148 0.0008 .85872
Marginalde~o 8.4318 9.0072 -9.0678 .0173 Comp3 a' 9762 -9'6755 a' 9942
Marginalde~t 8.0136 9.6873 -9.2400 .82734

Nota. Elaboracién propia con Stata

Tabla 8.6

Cargas factoriales rotadas tercer trimestre afio 2019.

Principal components/correlation Number of obs 34
Number of comp. 3
Trace 9
Rotation: orthogonal varimax (Kaiser off)  Rho = 0.9093
Component Variance Difference Proportion  Cumulative
Comp1 5.08429 3.01158 0.5649 0.5649
Comp2 2.6727 1.04638 0.2303 0.7952
Comp3 1.02632 3 0.1140 0.9093
Rotated components Component rotation matrix
Variable Compl  Comp2  Comp3 | Unexplained
CAActivass~s 0.4027  0.1941  0.0984 .1334 Compl Comp2 Comp3
SaldoCAAct~e | ©.3955 -0.1080  ©0.0911 1928
Proporciénes | -0.0009 -0.0048  ©.9846 004175
Nuevoscrédea | ©.3886  0.6348  -0.0342 .2202 Compl 9.9949 -0.0283 -0.0965
Nuevoscréd~o |  ©.4007 -0.1350  -0.793 .1047
Nuevoscrédes | -0.0116  ©0.6884  0.0145 .03836 Comp2 0.0263 0.9994  -0.0221
Marginaldewa | ©.4268 -0.8326  -0.0047 06745 Comp3 9.0971 9.0194 9.9951
Marginalde-o | ©.4329  0.0481 0. .02023
Marginalde~t | ©.0090  0.6818  -0.0309 .03531

Nota. Elaboracion propia con Stata

Tabla 8.7

Cargas factoriales rotadas cuarto trimestre afio 2020.

Principal compenents/correlation Number of obs = 34
Number of comp. = 3
Trace = 9
Rotation: orthogonal varimax (kKaiser off)  Rho = 8.9024
Component Variance Difference Proportion  Cumulative
Compl 5.02564 2.95453 0.5584 ©.5584
Comp2 2.87112 1.84625 8.2301 8.7885
Comp3 1.02487 . 0.1139 0.9024
Rotated components
Varisble Compl Comp2 Comp3 | Unexplained Component rotation matrix
CAActivass~s ©.3964  0.1899  ©.0922 .1534
SaldoCAAct~e ©.3927 -0.1131  ©.8629 .2016
Proporcién.c | -8.0011 -0.0068  ©.9869 002358 Compl Comp2 Comp3
Nuevoscrédea ©.3898  ©.0483  ©.8035 .235
Nuevoscrédao 9.4858 -8.1318 -0.8820 .1031
Nuevoscréd~s | -8.0102  ©.6818  ©.0118 .83635 Compl 8.9976 -0.0278 -8.0635
Marginalde~a ©.4265 -0.0092  ©.0114 88727
Marginalde~o 0.4359  ©.8223 -8.8753 82358 Comp2 .e331 @.9960 .6834
Marginalde~t ©.0067  0.6836 -8.0308 83567 Comp3 ©.0609 -0.0853 9.9945

Nota. Elaboracion propia con Stata
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Tabla 8.8

Cargas factoriales rotadas primer trimestre afio 2020.

Principal components/correlation Wusber of obs £
Husber of cosp. 3
Trace - ]
Rotation: orthogonal verisax (Kaiser off)  fho - e
Component. Variance  Bifference Freportion  Cusulative
Comp1 5.14701 3.07012 05718 0.5719
Compz 2.0769 1.04498 0.2308 08027
Comp3 1.03196 B 0.1147 8.9173

Rotated components

Component rotation matrix

variable Cospl  Compl  Compd | Unexpladned
Ciactivassws | 0.3047  0.1907  0.1092 32
SoldoCAdctee | 0.3953 -0.1228  0.0444 L1659 Lospl Cempd Compd
Broporcidnes | -0.0008 -0.0084  0.9823 001886
tuevoscrédea | 0.4008  0.0581  0.0332 La7a1
Wuevoscrédeo | 0.6005  -0.1322  -9.1009 L1003 Cospl 8. 9981 ~B. 0178 -B.8595%
tuevoscrédes | -0.0204  0.6781  0.0138 403
Marginslde~s | 0.4268 -0.0180  ©.0111 0648 Cosal a.9184 0.9338 9. DoEg
Marginalde~c 0.4300  0.0225  -0.0835 82366 Compl B.0593 -0, DR D958
Marginalde-t |  0.0065  0.67%8  -0.0443 03921

Nota. Elaboracién propia con Stata

Tabla 8.9

Cargas factoriales rotadas segundo trimestre afio 2020.

Principal cosponents/correlstion tusber of obs = 3
Nusber of cosp, = 3
Trace - 9
Rotation: orthogonal warimsx (Kaiser off)  Rho - 0.9038
Component veriance -opor lats
Comp1 5.01582 2.93734 0.5573 0.5573
Comp2 2.07838 1.03833 0.2309 0.7882
Comp3 1.0400% . 0.1156 0.9038
Rotated cospoaents Cosponent retation matrix
variable Compl  Comp2  Cospd | unexplained
Chictivass~s |  0.3848  0.2116 01009 L1691 Compl Comp2 Comp3
SaldeChact~e |  0.4042 -0.1121  0.0326 155
Preporcida~s | -0.0012 -0.0128  0.9754 0113
Wuevoscréds | ©.3858  0.0753  e.0702 2488 Compl 09590  -0.0125%  -0.0418
Muevescrédo | 0.4041  -0.1398  -0.1156 L1038
Nusvoscréd—s | B.0040  0.6791  0.0293 L0805 Comp2 0.0150 0. 9980 B.0611
varginalde-s |  0.4335  -0.0061  0.0331 06081 .
Harginalde-o | 0.4338  0.0002  -0.1046 02956 Comp3 2. 6409 8. 0617 0.9973
varginalde=t | -0.0133  0.6754  -0.0703 05185

Nota. Elaboracion propia con Stata

Tabla 8.10

Cargas factoriales rotadas tercer trimestre afio 2020.

Principal components/correlation Nusber of obs = 34
Wusber of comp, = 3
Trace - 9
Rotation: orthogenal varisax (Kalser off) Rhe - ©.5893
Component Varisnce Difference Proportion  Cusulative
Compl 4.91079 2.84441 0.5456 0.5456
Comp2 2.06638 1.03941 0.2296 07752
Comp3 1.02697 - 0.1141 0.8893

Rotated components

Component rotatlon satrix

Variable Compl Comp2 Comp3 | Unexplained
Carctivass=s | 0.3923 0.1624  0.1283 .1525
SaldoCAsct-e | 0.4093  -0.1820  0.0445 .1549 Compl Cospd Compd
Proporcidnes | -0.0015  -0.0068  0.9845 004685
Nuevoscrédea | 0.3637  0.1378  -0.0109 L2en
Nuevoscréd-o 0.4146  -0.1527  -0.0909 1209 Compl 0.9%347 0.09%7 -0.0396
Nuevoscrédes | -0.0122  0.6711  -0.00%0 07376
Harginalde~s 0.4343 0.0038  0.0014 07301 Comp2 -0, 08 05057 LR AL
Marginalde~o B.4308 0.0568 - 0. 0605 5651 C”3 a . “5‘ 'arms 0-9912
Marginalde~t B.0095 o.667T0 -0.8132 a7Taz

Nota. Elaboracion propia con Stata
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Tabla 8.11

Cargas factoriales rotadas cuarto trimestre afio 2020.

Principal components/correlation Number of obs = 34
Number of comp. = 3
Trace = 9
Rotation: orthogonal varimax (Kaiser off) Rho g ©.8986
Component Variance Difference Proportion  Cumulative
Comp1 5.02678 2.99508 0.5585 0.5585
Comp2 2.0317 1.00318 0.2257 0.7843
Comp3 1.02852 5 0.1143 0.8986 . .
Component rotation matrix
Rotated components
Variable [ comr Comp2 Comp3 | Unexplained Comp1 Comp2 Comp3
CAActivass~s 9.3954 0.1528 0.1132 .1595
SaldoCAAct~e 0.4003 -0.1514  ©.0385 .165
Proporcidn~s | -0.0010 -0.0083  ©.9831 .005679 Compl 0.9982 9.0326 -0.6507
Nuevoscréde~a ©.3853  ©.1062  ©.0266 .2259
Nuevoscrédmo 0.4045 -0.1339  -0.899% +1246 CompZ -8.8317 @.9993 0.0193
Nuevoscréd~s | -0.0180  ©.6809  -0.0102 .05896
Marginalde~a |  0.4303  0.0063  ©.0211 .07186 Comp3 9.8513 -0.0177 ©.9985
Marginalde~o 0.4307  ©0.0250 -0.0886 .04044
Marginalde~t ©.0180  ©.6783 -0.0155 .06099

Nota. Elaboracion propia con Stata

Analisis descriptivo de los indicadores
Tabla 9.0

Analisis de tendencia central al indicador de CA Activas sobre habitantes.

| CA Activas sobre habitantes |

[Total Nacional |Promedio  |Maéx |Min |Mediana  |D. Estandar |
2018-1 0.516997733 0.397293316 0.89362469 0.1231218 0.32279009 0.18870433
2018-2 0.522699196 0.401568863 0.906597337 0.12405324 0.32458328 0.188909538
2018-3 0.527999941 0.408035678 0.90752838 0.12383263 0.335786 0.18950922
2018-4 0.535558486 0.413135923 0.92891422 0.12412677 0.3589184 0.19194107
2019-1 0.528333552 0.410033427 0.90927661 0.12366284 0.35395911 0.15038804
2019-2 0.524425862 0.410361248 0.89321628 0.12162637 0.35340432 0.189259%94
2019-3 0.533636326 0.41734658 0.91184047 0.12329924 0.37200686 0.191144
2019-4 0.546267509 0.42728189 0.92105226 0.12005805 0.376670295 0.19497278
2020-1 0.545986927 0.428305213 0.91927265 0.11719449 0.38246189 0.1962438
2020-2 0.533838574 0.419586242 0.8956794 0.11193863 0.37419943 0.19135325
2020-3 0.524386081 0.410947868 0.88067609 0.10576579 0.36676783 0.18683792
2020-4 0.54526157 0.426589769 0.92152472 0.11681428 0.37473026 0.1914029
Tendencia W ~ N A\ / 4 ’

Nota. Elaboracién propia. Fuente BdO.
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Tabla 9.1

Andlisis de tendencia central al indicador de saldo CA Activas sobre habitantes

Saldo CA Activas sobre habitantes

|
|Total Nacional | Promedio [ Méx |Min |Mediana

|D. Estandar |

2018-1 3.355403805 1.93716139 12.019401 0.52891824 1.52434159 2.05584124
2018-2 3.286514374 1.94725107 11.1382359 0.51404493 1.56237897 1.90085216
2018-3 3.309189386 1.95777067 11.5316401 0.54155338 1.53327176 1.97295348
2018-4 3.538581818 2.04736793 12.3562231 0.56052487 1.5642044 2.12944119
2019-1 3.539808893 2.04290685 12.4781385 0.5875712 1.55683659 2.1518015
2019-2 3.579780593 2.0926509 12.5711721 0.66123456 1.60515545 2.16475076
2019-3 3.655030427 2.12453658 12.8100217 0.65725005 1.64382558 2.21424173
2019-4 3.82153784 2.14012377 13.949614 0.62502401 1.68328494 2.36872309
2020-1 4,148514871 2.28720295 14.4864089 0.66379312 1.65974549 2.51094913
2020-2 4.478093394 2.46521545 15.7642838 0.74555942 1.97180304 2.65834659
2020-3 4.415113892 2.43589967 15.9048652 0.74199779 1.94272857 2.65629817
2020-4 4.646044326 2.59569698 16.3248834 0.7615421 2.07537448 2.73255066
Tendencia -~ Y & ~ i

Tabla 9.2

Nota. Elaboracién propia. Fuente BdO.

Analisis de tendencia central al indicador de proporcion CA Activas

2018-1
2018-2
2018-3
2018-4
2019-1
2019-2
2019-3
2019-4
2020-1
2020-2
2020-3
2020-4

Tendencia

[ Proporcion de CA Activas |
[Total Nacional | Promedio | Méx |Min |Mediana__|D. Estandar |
0.416989873 0.41429402 0.63932352 0.36044508 0.39676763 0.05502606
0.412375687 0.41093698 0.63834049 0.35600454 0.3962081 0.05471149
0.410159266 0.40996249 0.63550329 0.35505429 0.39361929 0.05412668
0.413278376 0.4193453 0.68181459 0.35477339 0.39654151 0.06044442
0.409339179 0.41711183 0.67830231 0.35415224 0.3989871 0.06043144
0.401636325 0.4101446 0.66734498 0.35349703 0.3919192 0.0590122%9
0.402626464 0.41434054 0.68644086 0.35084442 0.39585063 0.06226558
0.40291753 0.4090609 0.65360424 0.35338224 0.393038 0.05602248
0.403872738 0.41021449 0.66025855 0.35809635 0.39386957 0.05652144
0.39196369 0.39762992 0.64230052 0.3473515 0.3805983 0.05539993
0.380918863 0.38479553 0.62094336 0.32554818 0.3693911 0.05417908
0.389674565 0.39406442 0.63127226 0.32362983 0.38062137 0.05479872

Tabla9.3

Nota. Elaboracion propia. Fuente BdO.

Analisis de tendencia central al indicador de nuevos créditos de vivienda

[ Nuevos créditos Vivienda |

Total Nacional | Promedio | Max |min |Mediana _ [D. Estandar |
2018-1 0.000736596 0.00042114 0.00166069 0 0.00032068 0.0003902
2018-2 0.000760488 0.00045001 0.00179951 0 0.00034007 0.00041752
2018-3 0.000991432 0.00058593 0.00209954 0 0.00042979 0.00053961
2018-4 0.001093258 0.0006611 0.00233509 0 0.00050656 0.00056632
2019-1 0.000812784 0.00047421 0.00166011 0 0.00032413 0.00042814
2019-2 0.000902265 0.00053041 0.0019218 0 0.00043058 0.00048061
2019-3 0.001025292 0.00057948 0.00226094 0 0.00047234 0.00055077
2019-4 0.000989925 0.00057259 0.00206984 0 0.00047882 0.00052155
2020-1 0.000843596 0.00048666 0.00192963 0 0.00035388 0.00046162
2020-2 0.00047667 0.0002805 0.00102661 0 0.00019538 0.00026512
2020-3 0.000907858 0.00057081 0.0018131 0 0.00049329 0.00052533
2020-4 0.001155414 0.00070724 0.00249627 0 0.00055419 0.0006594
Tendencia — \ YN AN \aVraaVi
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Tabla 9.4

Andlisis de tendencia central al indicador de nuevos créditos de consumo

| Nuevos créditos Consumo |

‘Tota\ Nacional |Promedio  |Méx ‘M\'n Mediana D. Estdndar ‘
2018-1 0.522600954 0.28472219 1.54589018 0.00078437 0.19625599 0.31222802
2018-2 0.608444723 0.32737844 1.83870241 0.00061279 0.24820113 0.36428628
2018-3 0.501239139 0.27699243 1.58363514 0.00073535 0.17825704 0.3137068
2018-4 0.652610564 0.30277494 2.65879656 0.0012746 0.18080446 0.4682339
2019-1 0.555087573 0.25741825 2.28351911 0.00095972 0.15864848 0.40315921
2019-2 0.605661815 0.29422588 2.33306545 0.00077245 0.17502678 0.41567738
2019-3 0.648373244 0.29626473 2.69987018 0.00084268 0.17813899 0.47229783
2019-4 0.701679629 0.31682989 2.96384042 0.00124061 0.18949842 0.51702066
2020-1 0.598854742 0.27369252 2.49790527 0.00203525 0.16655851 0.43565707
2020-2 0.458093897 0.18209655  2.155875 0.00076042 0.09386367 0.36992558
2020-3 0.489949878 0.20715439 2.17521292 0.00134192 0.11715208 0.3747528
2020-4 0.578774152 0.24297416 2.57869332 0.00154321 0.13537994 0.44313753

Tendencia ./ \ s \ / ~ /\, \ NN

Nota. Elaboracién propia. Fuente BdO.
Tabla 9.5

Analisis de tendencia central al indicador nuevos créditos microcréditos

Nuevos créditos Microcréditos
‘Tuta\ Nacional |Promedio ‘Ma’x |Min ‘Mediana D. Estdndar ‘

2018-1 0.012024039 0.01287502 0.03375725 0.00140991 0.01190396 0.00694959
2018-2 0.012433107 0.01329648 0.03301205 0.00101106 0.01197991 0.00713221
2018-3 0.012542455 0.01351155 0.03046476 0.00084409 0.01228844 0.00713362
2018-4 0.01251388 0.0135263 0.03269944 0.00142847 0.01200674 0.00743459
2019-1 0.011902094 0.01399651 0.02981408 0.00081375 0.01240107 0.00711864
2019-2 0.011827654 0.01279345 0.03185429 0.00094033 0.0110918 0.00726232
2019-3 0.011718414 0.01260054 0.03118873 0.00103075 0.01077357 0.00731742
2019-4 0.010449457 0.01131768 0.03048089 0.00073238 0.00928204 0.00701884
2020-1 0.009395815 0.01019096 0.02779208 0.00109775 0.00870814 0.00595881
2020-2 0.003200283 0.00328956 0.00960252 0.0004515 0.00271438 0.00211391
2020-3 0.007846079 0.00820191 0.02116563 0.00083217 0.00798054 0.00478505
2020-4 0.009339773 0.00980434 0.02461559 0.00070823 0.00795251 0.00576029
Tendencia

Nota. Elaboracién propia. Fuente BdO.
Tabla 9.6

Anélisis de tendencia central al indicador de marginales créditos de vivienda

| Marginal de créditos Vivienda |

‘Tota\ Nacional ‘Promediu |Nléx |Min ‘Mediana ‘D. Estédndar |
2018-1 0.078868486 0.04216558 0.21226239 0 0.03004093 0.04179835
2018-2 0.083429852 0.0439787 0.23212022 0 0.03084256 0.04546653
2018-3 0.107495705 0.05624355 0.27501321 0 0.04339319 0.05595096
2018-4 0.117165854 0.06318382 0.30398907 0 0.04792649 0.06039325
2019-1 0.090572002 0.04716063 0.23243754 0 0.03247295 0.04705197
2019-2 0.101192395 0.05271049 0.26862691 0 0.04128311 0.0537618
2019-3 0.116432006 0.05901664 0.31368784 0 0.046665 0.06195847
2019-4 0.118241612 0.06140366 0.30774587 0 0.04687283 0.06208934
2020-1 0.097456982 0.05160281 0.26146663 0 0.03979952 0.05356906
2020-2 0.052666088 0.02651148 0.14499242 0 0.02119866 0.02896263
2020-3 0.088503305 0.04773604 0.23096442 0 0.03844596 0.04826308
2020-4 0.135138191 0.07221978 0.35662543 0 0.05304341 0.07384064
Tendencia B )

Nota. Elaboracién propia. Fuente BdO.
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Tabla 9.7

Analisis de tendencia central al indicador marginal de créditos de consumo

Marginal de créditos Consumo

Total Nacional ‘Promedio |Méx ‘Ml’n |Mediana |D. Estandar
2018-1 0.555674495 0.32804729 1.40710235 0.00977689 0.27704102 0.26950972
2018-2 0.577571164 0.35395583 1.44835708 0.00495889 0.32114524 0.27193502
2018-3 0.580792926 0.3551706 1.46854647 0.0105297 0.31043408 0.27664081
2018-4 0.646425322 0.38706581 1.77966462 0.00837103 0.31184401 0.3158182
2019-1 0.540875765 0.33237455 1.42182584 0.00774559 0.2730857 0.25911388
2019-2 0.619333421 0.38315688 1.60639091 0.0059392 0.30165823 0.29553031
2019-3 0.794360677 0.50160855 1.99936447 0.00595552 0.40098655 0.36979019
2019-4 0.785515663 0.49260416 2.05395707 0.0105966 0.39908636 0.36756343
2020-1 0.701722988 0.44508773 1.78263759 0.00703881 0.36749335 0.3250868
2020-2 0.290970266 0.17163013 0.87181347 0.00376305 0.13814021 0.14857441
2020-3 0.479387899 0.31873251 1.19554706 0.01135935 0.28675211 0.2177239
2020-4 0.637104183 0.40493666 1.63090939 0.0135193 0.35988544 0.28723043

Tendencia A . \/ —

Nota. Elaboracién propia. Fuente BdO.
Tabla 9.8

Analisis de tendencia central al indicador de marginal de créditos microcréditos

Marginal de créditos Microcréditos

Total Nacional |Promedi0 ‘Méx |M\’n ‘Mediana |D. Estandar
2018-1 0.049540849 0.05159986 0.12972923 0.00885334 0.04416577 0.02934002
2018-2 0.052185788 0.0539407 0.13197404 0.00632652 0.04646441 0.03052988
2018-3 0.052957878 0.0548512 0.1206068 0.00622969 0.04665168 0.03090448
2018-4 0.053752316 0.05631282 0.13574606 0.0093091 0.04756345 0.03259448
2019-1 0.0523637 0.05963818 0.14414617 0.00614467 0.0533861 0.03200405
2019-2 0.053139751 0.05576985 0.13025076 0.00821798 0.04543419 0.03286252
2019-3 0.058725705 0.06172441 0.13769696 0.01087528 0.05134347 0.03644859
2019-4 0.054727144 0.05805623 0.13431031 0.0085991 0.04989667 0.03378247
2020-1 0.049410517 0.0524345 0.11938039 0.01137573 0.04485021 0.02942002
2020-2 0.019416939 0.02051929 0.04914559 0.00516199 0.01506592 0.01325606
2020-3 0.045070557 0.04660032 0.10527272 0.00739949 0.04034287 0.02665143
2020-4 0.052529117 0.05322715 0.12313841 0.00791282 0.04609663 0.0308627

Tendencia

Nota. Elaboracion propia. Fuente BdO.
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